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توظيف خوارزميات الذكاء الاصطناعي فى نظام العدالة الجنائية 
بين الفرص والتحديات

أحمد مصطفى الفقى

الملخص:

بحلول الثورة ال�صناعية الرابعة و بف�ضل التحولات التكنولوجية التى �صاحبتها د�أبت 

الكث�ي�ر من ال���دول على �إدماج التقني���ات الحديثة فى الكثير من جوان���ب الحياة، و ي�أتى 

ال���ذكاء الا�صطناعى على ر�أ�س تلك التقنيات بف�ضل ما ين�سب �إليها من قدرة هائلة على 

تحلي���ل كميات كب�ي�رة من البيانات والو�صول �إلى نتائج تو�ص���ف بكونها على درجة كبيرة 

من الدقة.

ويع���د مج���ال العدالة الجنائية م���ن �أهم المجالات الت���ى �شهدت ا�ستخدامً���ا متزايدًا 

لل���ذكاء الا�صطناعى فى ال�سنوات لاأخيرة، حيث بد�أت الكثير من الدول حول العالم فـي 

ا�ستخ���دام تقنية ال���ذكاء الا�صطناعي فى نظ���ام العدالة الجنائية لتحقي���ق وفورات فـي 

التكاليف فـي خدم���ات ال�شرطة والمحاكم، ولت�سهيل عمل القائمين على المراحل المختلفة 

للإجراءات الجنائية.

فف���ى الوق���ت الراهن يتزاي���د ا�ستخ���دام تقنيات ال���ذكاء الا�صطناعى ف���ى اكت�شاف 

مرتكبى الجرائم، والتعرف على لاأماكن المحتمل ارتكاب جرائم معينة فيها با�ستخدام 

�أدوات العدال���ة الجنائي���ة التنب�ؤية، علاوة عل���ى ذلك يمكن الاعتماد عل���ى �أدوات تقييم 

المخاطر لتقرر �ضرورة الحب�س الاحتياطى من عدمه فى كل حالة على حدة.

وعل���ى الرغم من المزايا التى قد يحققها تطويع الذكاء الا�صطناعى فى نظم العدالة 

الجنائي���ة �إلا �أنه���ا مغام���رة لاتخلو م���ن التحديات، لأنه كمث���ل �أى تقنية يع���د �لاسحًا ذا 

حدي���ن، فلايخفى المخاطر المرتبطة بحماية البيانات ال�شخ�صية، بالإ�ضافة �إلى ظاهرة 

تحيز البيانات التى قد ت�ؤدى �إلى الاختلاف عند �إ�صدار لاأحكام والقرارات الق�ضائية.

لذل���ك وفى �ض���وء ما تق���دم، ف�إننا ارت�أين���ا تناول ه���ذا المو�ضوع بالتحلي���ل والمناق�شة 

م���ن خلال �إلقاء ال�ض���وء على ماهية خوارزمي���ات الذكاء الا�صطناع���ى وطريقة عملها، 

ثم التع���رف على ال�صور المختلفة لا�ستخ���دام الذكاء الا�صطناعى ف���ى المراحل المختلفة 

للإجراءات الجنائية، و�أخيراً التعر�ض لأبرز المخاطر الم�صاحبة لهذا الا�ستخدام.

الكلمات المفتاحية: �خوارزميات الذكاء الا�صطناعي، العدالة التنب�ؤية، تحيز البيانات، 
ظاهرة ال�صندوق لاأ�سود.
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Deployment of Artificial Intelligence Algorithms in the Criminal 
Justice System: Opportunities and Challenges

Ahmed Mostafa El.Fiqy

Member of The State Lawsuits Authority, PhD Candidate at Faculty of 
Law, Cairo University

Abstract
With the onset of the Fourth Industrial Revolution and the accompanying 

technological transformations, numerous countries have consistently 
integrated modern technologies into various facets of daily life. Foremost 
among these technologies is Artificial Intelligence (AI), owing to its 
remarkable ability to meticulously analyze extensive datasets and produce 
results of considerable precision.

Globally, many nations have embarked on the utilization of AI technology 
within their criminal justice systems for the purpose of achieving cost efficiencies 
in law enforcement and court services, as well as streamlining the efforts of 
personnel involved at various junctures of the criminal justice process.

At present, the application of AI technologies is experiencing a notable 
upswing in the detection of criminal offenders. Through predictive policing 
tools, law enforcement agencies can pinpoint potential crime-prone areas. 
Furthermore, AI algorithms are becoming pivotal in the essential task of 
risk assessment, by determining the necessity of pretrial detention on a case-
specific basis.

Despite the manifold advantages that the integration of AI may bring to 
criminal justice systems, it is not without its array of challenges. Much like 
any technology, AI embodies a dual-edged characteristic. The inherent risks 
encompass concerns related to safeguarding personal data; data bias that may 
engender disparities in sentencing and judicial decisions.

Hence, given the aforementioned considerations, we find it imperative to 
undertake a comprehensive analysis and discourse on this subject matter. Our 
inquiry will delve into elucidating the essence of AI algorithms, and their 
modus operandi. Moreover, we shall explore the diverse manifestations of AI 
utilization across different junctures of criminal procedures and, in conclusion, 
address the most salient perils accompanying such deployment.
Keywords: �Artificial Intelligence Algorithms, Predictive Justice, Data Bias, 

Black Box Effect



575

أحمد مصطفى الفقى

المجلد الثالث، العدد الثانى، أكتوبر 2023

المقدمة:

منذ بزوع فجر الثورة ال�صناعية فى القارة لاأوروبية خلال القرن التا�سع ع�شر �أ�صبح 

م���ن الم�ؤكد �أن �شكل العالم قد تغ�ي�ر، ويعزى ذلك �إلى اكت�شاف الطاقة البخارية والطاقة 

الكهربائية، مما ترتب علية �أن الكثير من و�سائل لاإنتاج قد عولت على التقنيات الحديثة 

ف���ى �أ�سل���وب عملها، وفى تلك لاأثناء ظه���رت عدة ت��سأولات مفادها ه���ل يمكن �أن ت�صل 

لاآلات يومً���ا م���ا �إلى الطريقة الت���ى يفكر بها الب�ش���ر؟ هل من الممك���ن �أن يوجد مناف�س 

لل���ذكاء الب�ش���رى؟ �أم �أن لاآلات مهم���ا بلغت من التعقيد ولاإدراك ل���ن ت�صل يومًا ما �إلى 

مرحلة الذكاء الب�شرى وظلت تلك لاأ�سئلة عالقة فى �أذهان الباحثين دون �إجابات.

حت���ى جاءت الطفرة الحالية من تقنية الذكاء الا�صطناعى على يد العالم لاإنجليزى 

�آلان تيورين���ج، وبد�أ الحدي���ث عن �أن تفوق لاآلات عن الب�شر لم يع���د من قبيل الخيال �أو 

الرفاهية العلمية، بل �أ�صبح واقعًا ملمو�سًا ولا نبالغ عند القول �أن هذه لاآلات قد �أ�صبحت 

ته���دد بق���اء العن�صر الب�شرى ف���ى الكثير من مجالات العمل، ب���ل ب�إمكانها �أن تحل محل 

العمال���ة الب�شري���ة خا�صة فـي لاأعمال الروتينية والتي لا تتطل���ب قدرًا كبيًرا من الت�أهيل 

المهني و ب�شكل �أكثر فعالية، ومايزيد على ذلك قدرتها الكبيرة على �إنجاز المهام المطلوبة 

منها بدقة و كفاءة قد تتفوق على نتاج �أعمال الب�شر، ب�سبب �أن الجيل الحالى من الذكاء 

الا�صطناع���ى قادر على التعلم عن طريق الممار�سة والتعل���م من لاأخطاء ولم يقف لاأمر 

عن���د حد مجرد تنفيذه���ا لمجموعة من لاأوامر �سبق برمجتها عليه���ا ب�شكل م�سبق و�إنما 

�أ�صبح لديها القدرة على التح�سين من �أدائها. 

وبن���اءً عل���ى ما�سبق، �أ�صبحت الكثير م���ن الدول تعتمد على ال���ذكاء الا�صطناعى فى 

الكث�ي�ر من مرافقه���ا للا�ستفادة م���ن مزاياة، فلايمكن �إن���كار �أن ال���ذكاء الا�صطناعى 

�أ�ضحى ي�ؤثرعلى حياتنا اليومية بطرق لا تعد ولا تح�صى.

ويع���د قطاع العدال���ة الجنائية من �أه���م القطاعات التى �شه���دت ا�ستخدامًا متزايدًا 

لل���ذكاء الا�صطناعى فى ال�سنوات لاأخيرة، حي���ث بد�أت الكثير من دول العالم ا�ستخدام 

تقني���ة ال���ذكاء الا�صطناع���ي فى نظ���ام العدال���ة الجنائية لديه���ا، لتحقيق وف���ورات فـي 
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التكالي���ف فـي خدمات ال�شرطة والمحاكم ولت�سهيل عم���ل القائمين على المراحل المختلفة 

للإج���راءات الجنائية »م�أمورى ال�ضبط الق�ضائ���ى، جهات التحقيق الابتدائى، الق�ضاة« 

من �أجل تحقيق العدالة الجنائية ب�شكل فعال.

ال�ضخم���ة  البيان���ات  تحلي���ل  وتقني���ات  الخوارزمي���ات  ا�ستخ���دام  �أن   فلا�ش���ك 

 )Machine Learning Algorithms( وخوارزميات التعلم لاآلى )Big Data Analysis (

ت�ؤدى �إلى خلق فر�ص غير م�سبوقة لمنع الجرائم وتطوير�أ�ساليب التحقيق فيها، والك�شف 

ا تح�سين �أداء الم�ؤ�س�سات العقابية، لاأمر الذى �أ�صبح  عنها وملاحقة مقترفيها، ب���ل �أي�ضً

مع���ة عم���ل �أنظمة العدال���ة الجنائية متط���ورًا ب�شكل متزاي���د من الناحي���ة التكنولوجية، 

ولاتقت�صر الخدمات التى يقدمها الذكاء الا�صطناعى لنظم العدالة الجنائية على مجرد 

�أتمت���ة بيان���ات المحاكم و �إجراء المحاكم���ات عن بعد، بل �إن لاأم���ر �أكثر من ذلك بكثير، 

فم���ن ناحية �أولى ت�ستخ���دم خوارزميات تحليل البيانات ال�ضخم���ة لتح�سين جودة العمل 

ال�شرط���ى عن طري���ق لاأدوات ال�شرطية التنب�ؤي���ة )Predictive policing Tools( والتى 

ب�إمكانه���ا التنب����ؤ بالأماكن المتوقع بها ارت���كاب الجرائم ولاأ�شخا����ص المحتمل ارتكابهم 

للجرائ���م بناء على تحلي���ل �إح�صائى للعديد م���ن البيانات الق�ضائية، وم���ن ناحية ثانية 

يت���م التعويل على خوارزميات الذكاء الا�صطناعى فى تحليل البيانات الخا�صة بال�سوابق 

الق�ضائي���ة للمتهمين عند �إ�صدار لاأحكام الق�ضائية، و كذل���ك �إ�سناد مهمة �إيداع المتهم 

الحب����س الاحتياط���ى �إلى �أدوات لتقييم المخاطر, والتى يكون له���ا ال�صلاحية ب�أن تو�صى 

بجدوى الحب�س الاحتياطى من عدمه فى كل حالة على حدة، وغيرها من الا�ستخدامات 

التى �سي�أتى تف�صيلها فى ثنايا هذا البحث.

�إلا �أنه على النقي�ض من ذلك، ف�إن الزيادة الم�ضطردة فى توظيف الذكاء الا�صطناعي 

ا �سحريًا �أوح�ًانلً نموذجيًا خاليًا  والبيان���ات ال�ضخم���ة فـي العدالة الجنائي���ة لاتمثل ع�صً

م���ن المثالب، �إذ يثير ذلك التوظي���ف عددًا كبيًرا من المخاوف المتعلقة بالأ�سا�س بخطورة 

النتائ���ج المترتبة على الاعتماد الكل���ى �أو الجزئى على خوارزمي���ات الذكاء الا�صطناعى 

خ�ل�ال �صنع القرار ف���ى مراحل لاإج���راءات الجنائي���ة المختلفة، وذلك لخط���ورة لاآثار 

المترتب���ة على تلك القررات لما يترتب عليها م���ن انتهاكات محتملة لحقوق لاأفراد خلال 
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مراحل لاإجراءات الجنائية المختلفة، تلك الحقوق التى تكفلها الد�ساتير المختلفة، ف�ضلًا 

عن الت�سا�ؤل حول مدى قبول �إ�سناد جزء من الوظيفة الق�ضائية �إلى لاآلات، فمن الم�ستقر 

تاريخيً���ا �أن القاعدة القانوني���ة – ومنها قواعد القانون الجنائ���ى – ي�ضعها الب�شر لكى 

تنظ���م �سلوكهم عن طريق تطبيق �أحكامها من خ�ل�ال الب�شر �أنف�سهم، فهل �سيكون لهذه 

لاآلات الق���درة على الموَُاءَمة بين مقت�ضيات �إعم���ال الن�ص ومراعاة الظروف ال�شخ�صية 

للمتهم�ي�ن وتفريد العق���اب؟ هل بالإمكان و�صوله���ا �إلى تكوين عقي���دة كتلك التى يحكم 

به���ا القا�ضى الجنائى؟ و ماهى نط���اق �سلطتها التقديرية؟ وبالأ�سا����س هل من ال�سلوك 

لاأخلاقى توقيع جزاء جنائى بناءً على تقييم و تقدير �آلة ؟

 ع�ل�اوة عل���ى ذلك، ف����إن الكثير من تج���ارب دول الع���الم التى اعتمدت عل���ى الذكاء 

الا�صطناع���ى فى نظ���ام العدالة الجنائية لديها قد ك�شفت الكث�ي�ر من النتائج التمييزية 

لأدوات تقيي���م المخاط���ر ب�سب���ب ماي�سم���ى بظاه���رة تحي���ز البيان���ات Data Bias و ف���ى 

الكث�ي�ر م���ن لاأحيان لايكون بمق���دور لاأفراد ومنت�سب���ى العدالة الجنائي���ة �أنف�سهم فهم 

 النتيج���ة الت���ى انتهت �إليه���ا لاأداة بف�ضل م���ا يعرف بظاه���رة ت�أثير ال�صن���دوق لاأ�سود 

.)Black Box Effect(

أهداف الدراسة: 

فى �ضوء ما تقدم ف�إن هذه الدرا�سة تهدف �إلى الوقوف على �أبرز التحديات القانونية 

الت���ي تث���ار عند ا�ستخ���دام خوارزميات ال���ذكاء الا�صطناعى من قبل جه���ات الا�ستدلال 

والتحقي���ق والحك���م، حتى يت�سن���ى تحليل مثل ه���ذه التحديات ومن ث���م النظر فـي مدى 

فعالي���ة البني���ة القانونية الحالي���ة فـي مواجهتها، وه���ي بذلك ت�سع���ى للإجابة على عدة 

ت�سا�ؤلات �أهمها: 

ماهية خوارزميات الذكاء الاصطناعى؟

11 ما هي �أبرز �صور توظيف خوارزميات الذكاء الا�صطناعى فى نظم العدالة الجنائية ؟-

22 هل يمك���ن التعويل على تطبيقات الذكاء الا�صطناعى ف���ى كل مراحل لاإجراءات -

الجنائية؟
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33 ماهو دور الذكاء الا�صطناعى فى التنب�ؤ بالجرائم والحد منها؟-

44 كيف يمكن التعامل مع الم�شكلات الفنية الم�صاحبة لا�ستخدام الذكاء الا�صطناعى -

و�أبرزها تحيز البيانات و ت�أثير ال�صندوق لاأ�سود؟

منهجية الدراسة:

�ستعتم���د الورقة البحثي���ة ب�شكل رئي�سي على المنهج الو�صف���ي التحليلي لبحث ظاهرة 

توظي���ف ال���ذكاء الا�صطناعى ف���ى نظم العدال���ة الجنائية، وذلك بغي���ة و�صف الظاهرة 

ومعالجتها من ناحية قانونية مع ا�ستقراء الت�شريعات الوطنية والمقارنة وعر�ض التجارب 

الدولية ذات ال�صلة.

خطة الدراسة: 

وبن���اءً على ما �سب���ق، ف�إننا ارت�أينا تناول هذا المو�ض���وع بالتحليل والمناق�شة من خلال 

المخطط التالى فقد خ�ص�صنا المبحث لاأول لعر�ض الن��شأة التاريخية للذكاء الا�صطناعى 

وماهيت���ه وطريقة عمله، �أما المبحث الثانى فقد خ�ص�صناه للتعرف على ال�صور المختلفة 

لا�ستخ���دام ال���ذكاء الا�صطناعى فى المراح���ل المختلفة للإج���راءات الجنائي���ة، و�أخيًرا 

التعر�ض ف���ى المبحث الثالث لأبرز المخاطر الم�صاحبة لتوظي���ف الذكاء الا�صطناعى فى 

نظم العدال���ة الجنائية و�إمكانيات التوفيق بين �إيجابي���ات و�سلبيات الذكاء الا�صطناعى 

فى هذا المجال.
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المبحث الأول

الذكاء الاصطناعى: النشأة والماهية

لم���ا كان ال���ذكاء الا�صطناعي �أمراً م�ستحدث الوجود والن�ش����أة، ف�إن ذلك يقت�ضي من 

جه���ة �أولى التعر����ض لا�ستعرا�ض تاريخه ون��شأته فى المطل���ب لاأول، ومن ثم الانتقال �إلى 

بيان ماهيته وتعريفه فى المطلب الثانى.

المطلب الأول

تاريخ ونشأة الذكاء الاصطناعي

�أ�صبح ال���ذكاء الا�صطناعي محور حديث العالم فى ال�سن���وات القليلة الما�ضية فتلك، 

التكنولوجيا قد اختلف الر�أى العالمى بخ�صو�صها بين من يعتبرها »�أخطر تهديد لهيمنة 

، وبين من يرى �أنها مجرد تقنية ت�ساعد 
(((

لاإن�س���ان على العالم« كما �صرح �إل���ون ما�سك 

لاإن�سان على �إنجاز مهام حياته ب�صورة �أف�ضل ولا تحمل خطرًا على وجوده.

وم���ن الم�ؤكد �أن الذكاء الا�صطناعي قد فر�ض نف�سه بقوة على الر�أي العام بالرغم �أن 

بداي���ة ال���ذكاء الا�صطناعي بد�أت فـي منت�صف القرن الع�شري���ن، �إلا �أن الطفرة الحالية 

والاهتمام المتزايد بتلك التقنية لم يبد�أ �إلا مع العقد الثاني من القرن الحادى والع�شرين، 

ه���ذا الاهتم���ام الذي ظهر بو�ضوح فـي حجم الزخم الذي حظ���ى به الذكاء الا�صطناعي 

ا ف���ى �صورة اهتمام  ، وق���د تجلت تلك لاأهمية �أي�ضً
(((

عل���ى الم�ست���وى لاأكاديمي والبحثي

دول الع���الم جميعها على ر�ص���د الميزانيات ال�ضخمة للا�ستفادة م���ن تلك التقنية فى كل 

مرافقه���ا، وا�ستقدام الخبرات والك���وادر الب�شرية فـي هذا المجال بم���ا ي�سهم فى تقديم 

خدماته���ا للجمهور ب�شكل منتظم وم�ضط���رد وبالاعتماد على الق���رارات الم�ؤتمة و �آليات 

�صنع القرار والتعلم لاآلى وغيرها من تطبيقات الذكاء الا�صطناعى.

(1) Elon Musk: Artificial Intelligence Is Our Biggest Existential Threat | Artificial Intelligence (AI) | The Guardian’ 
<https://www.theguardian.com/technology/2014/oct/27/elon-musk-artificial-intelligence-ai-biggest-existen-
tial-threat> accessed 24 May 2023.

))) �أحم���د الفق���ى و �أحم���د عمرو, “ال���ذكاء الا�صطناعى فى الجهاز لاإدارى للدول���ة بين �آفاق تعزيز الحوكم���ة والتحديات التقنية 

والقانونية”، مجلة العلوم القانونيةا,لمجلد65، العدد 2، 2022، �ص 113.
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ولا�ش���ك �أن الذكاء الا�صطناعى ق���د �أ�صبح واقعًا ملمو�سًا وينت�ش���ر بالفعل على نطاق 

وا�سع، ويظهر فـي �سياقات متعددة، بداية من الت�شخي�ص الطبي و تداول لاأ�سهم و العمل 

ال�شرطى و الم�ساعدة فى �إ�صدار لاأحكام الق�ضائية وغيرها من المجالات، وبالأخ�ص عند 

التعوي���ل على تطبيقات تعلم لاآل���ة والمكونة والتى ب�إمكانه���ا �أن تتعلم من خلال اكت�شاف 

لاأنم���اط و ا�ستخلا����ص النتائج من البيانات، و ت�صل فى النهاية �إلى القدرة على �إ�صدار 

القرارات عند التعر�ض للمواقف المماثلة فى الم�ستقبل. 

والحقيقة �أن منح الحوا�سيب القدرة على التفكير والقيام بالعمليات العقلية بطريقة 

ت�ضاه���ى �أداء الب�ش���ر لم تك���ن فكرة م�ستحدثة، و�إنم���ا فكرة قديمة كان���ت تداعب �أفكار 

الكث�ي�ر من علماء الحا�س���ب و تكنولوجيا المعلومات منذ ن��شأة تلك العلوم، بيد �أن الظهور 

لاأول لم�صطل���ح الذكاء الا�صطناعي فى الحقل العلمى كان فى عام 1950 بف�ضل البحث 

 Computing Machinery العلم���ي الذي قدم���ه العالم لاإنجليزي ال�شه�ي�ر �ألان تي���ورنج

)))and Intelligence، ه���ذا البحث الذى يمثل نقطة الانط�ل�اق الفعلية فـي هذا المجال، 

حي���ث تو�ص���ل فـي البح���ث ذاته �إلى اختب���ار من �أجل لاإجاب���ة على فر�ضي���ة �إمكان قيام 

، وقد �سمي هذا الاختبار فى البداية با�سم 
(((

لاأجه���زة ب�سلوك ي�ضاهى ال���ذكاء الب�شرى 

.)Turing Test(وفى مرحلة لاحقة �سمى باختبار تيورينج )Imitation Game(

وبن���اءً عل���ى النتائج المذهلة التى تو�صل �إليها تيورنج ارتفع���ت التوقعات بالنتائج التى 

يمكن �أن يحققها ذلك العلم الوليد، ففى العام 1956 ظهر الم�صطلح للظهور مرة �أخرى 

عندم���ا ق���ام كلٌ من جون ماكرثى ومارف���ن مين�سكى، بتنظيم م�ش���روع بحثى فى جامعة 

دورتم���وث، وكان الم�شروع يهدف بالأ�سا����س �إلى �إر�ساء قواعد علم يهتم بتطوير وتح�سين 

، �إلا �أن الذكاء 
(((

لاأجه���زة حت���ى ت�صبح قابل���ة للتفكير بالطريقة الت���ى يفكر بها الب�ش���ر

(1) AI for Everyone? Book Subtitle: Critical Perspectives Book Editor(s): Pieter Verdegem Published by: University 
of Westminster Press. (2021) , p 21-32

))) د. �أ�ش���رف �إبراهي���م عطية، انعكا�سات الذكاء الا�صطناعى على البطالة وم�ستقب���ل العمل: ات�ساع معدل لاإزاحة �أم زيادة معدل 

الانتاجية، مجلة القانون والتكنولوجيا النا�شئة، العدد لاأول، �أكتوبر 2021، �ص175.

(3) Andreas Kaplan, ‘Artificial Intelligence (AI): When Humans and Machines Might Have to Coexist’ in Pieter 
Verdegem (ed), AI for Everyone? Critical Perspectives (University of Westminster Press 2021) <https://www.
uwestminsterpress.co.uk/site/chapters/e/10.16997/book55.b/> accessed 24 May 2023.
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الا�صطناع���ى �شه���د انتكا�س���ة بعدها، �إذ دخل بع���د ذلك فـي مرحلة رك���ود ب�سبب الكثير 

م���ن ال�صعوبات التقنية التي واجهها العلماء حينئذ والتي كان من ال�صعب التغلب عليها 

بالق���درات التكنولوجي���ة المتوفرة فـي ذل���ك الوقت، ويطلق الباحثون عل���ى هذه الفترة بـ 

.
(((

»�شتاء الذكاء الا�صطناعي«

تب���ع ذلك فترة درج عل���ى ت�سميتها ب�صيف الذكاء الا�صطناع���ي والتى و�صلت ذروتها 

بقي���ام العالم لاألماني لاأمريكي جوزي���ف وايزنب�أوم،، بابتكار برنامج حا�سوب �أطلق عليه 

ELIZA. حي���ث كان ذلك البرنامج على درجة كبيرة من التدريب و القدرة على التحدث 

. تلا ذلك �ضجة عامة 
(((

م���ع �إن�س���ان ب�صورة تجاوز النجاح الذى حققه اختبار تيورين���غ 

حول الذكاء الا�صطناعي وتطوره، ومع ذلك �سرعان ما تم ا�ستبدال هذا ال�ضجيج بخيبة 

�أمل �أدت �إلى الدخول فـي فترة ركود �شديدة للذكاء الا�صطناعي.

وم���ع منت�صف الثمانينات عاد ال���ذكاء الا�صطناعى �إلى دائ���رة الاهتمام مرة �أخرى 

خا�ص���ة بعد نج���اح النظم الخب�ي�رة Expert System فى العديد من المج���الات، و ب�سبب 

التقدم التكنولوجي المطرد خلال الت�سعينيات فـي مجال علوم الحا�سوب والذي نتج عنه 

، بُعث 
(((

زيادة مهول���ة فـي �إمكانات الحوا�سيب وقدراتها على معالج���ة البيانات وخلافه

عيدت الثقة من جديد فـي هذا الحقل و�أ�صبح ا�ستخدامه على نطاق 
ُ
لاأمل مرة �أخرى و�أ

وا�س���ع وف���ى العديد من المجالات ومنه���ا المجالات الطبية و ال�صناعي���ة و الريا�ضية وكذا 

، هذه الم�ؤ�شرات بلا�شك تدل على �أن الذكاء الا�صطناعي �سوف يلعب دورًا 
(((

الق�ضائي���ة 

.
(((

مهمًا فـي العقود القادمة و�سوف ي�شكل ميزة تناف�سية

ولعل ما يميز الطفرة الحالية التي ن�شهدها هي قدرة �أنظمة الذكاء الا�صطناعي على 

التعلم عن طريق الممار�سة، فم�ستوى هذه لاأنظمة وكفاءتها يتطور بمرور الوقت، ومن ثم 

(1) Daniel Crevier, AI: The Tumultuous History of the Search for Artificial Intelligence (Basic Books 1993).p 50
(2) Stuart J.RUSSEL and Peter NORVIC, Artificial intelligence: A modern approach, Pearson education limited,3rd 

edition,2014, p 16 - 27

))) د.عبد اللاة الفقى, الذكاء الا�صطناعى ولاأنظمة الخبيرة , دار الثقافة للن�شر والتوزيع , عمان 2012، �ص 63.

(4) Dr. Heidi issa (2021) “Human Rights in the Era of Artificial Intelligence “Figures, Opinions and Solutions”,” 
Journal Sharia and Law: Vol. 2021: No. 85, Article 5, p 270

(5) Ryan Calo, ‘Artificial Intelligence Policy: A Primer and Roadmap’ 51. U.C. Davis L. Rev. 300 (2017)، p 405.
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فهى لي�ست �أنظمة جامدة منفذة لمجموعة من لاأوامر التي تمت برمجتها عليها م�سبقًا، 

ولكنها تح�سن من �أدائها بمرور الوقت.

ورغ���م الفوائ���د الكثيرة التى يحققه���ا ا�ستخدام الذكاء الا�صطناع���ى فى العديد من 

 Machine Learning, Deep المج���الات �إلا �أن تطبيقات الذكاء الا�صطناعي المختلفة مثل

learning، تجع���ل من ه���ذه التكنولوجي���ا �لاسحاً ذا حدي���ن، بالإ�ضاف���ة �إلى العديد من 

الم�شكلات التقنية التى تعد جزءًا �أ�صيلًا من تلك التطبيقات، والتى ت�ؤثر على م�صداقية 

وحيادي���ة النتائ���ج التى تتو�ص���ل �إليها، ومن �أه���م تلك الم�شكلات ظاه���رة تحيز البيانات 

وماينت���ج عنه���ا من �إ�صدار قرارات تمييزية، و ظاهرة ال�صن���دوق لاأ�سود التى ت�ؤدى �إلى 

، وهذه التهديدات الم�ستقبلية هي 
(((

ع���دم فهم النتائج التى تتو�صل �إليها تلك التطبيقات

م���ا دفع���ت �إلون ما�سك، المدير التنفي���ذي ل�شركة ت�لاس، �إلى و�صف ال���ذكاء الا�صطناعي 

. ومن ثم ف�إن 
(((

ب�أن���ه »�أخطر من لاأ�سلحة النووية« وب�أنه �أخطر تهدي���د وجودي للب�شرية

الذكاء الا�صطناعى مثله ك�أى تقنية تعد �لاسحاً ذا حدين مما يفر�ض التعامل مع الذكاء 

الا�صطناعي بحذر وبت�أن عند ا�ستخدامه من قبل الحكومات و ال�شركات الخا�صة.

المطلب الثانى

 ماهية الذكاء الاصطناعى وأنواعه

أولًا- ماهية الذكاء الاصطناعى: 

رغ���م الاعتم���اد المتزايد عل���ى تطبيقات ال���ذكاء الا�صطناعى فى الكث�ي�ر من مناحى 

الحي���اة، �إلا �أن���ه لا يزال من الع�سير و�ضع تعريف جامع مانع لل���ذكاء الا�صطناعي ب�شكل 

ع���ام، وتجد تل���ك ال�صعوبة �أ�سا�سها فى �أن ال���ذكاء الا�صطناعى فكرة متغيرة وم�صطلح 

دائم التط���ور والتغيير، بف�ضل التطورات المتلاحقة والتح�س�ي�ن الم�ستمر فى �أدائه بتوافر 

كمية البيانات المتح�صل عليها، والتى تعد الم�شغل الرئي�سى لتطبيقات الذكاء الا�صطناعى 

ك�أنظم���ة التعل���م لاآلى، و كذلك تطور قدرة الحوا�سيب عل���ى �إجراء العديد من تحليلات 

البيانات ال�ضخمة و �إجراء تقييمات المخاطر القائمة على التحليل لاإح�صائى.

(1) Ronald Yu and Gabriele Spina Alì, ‘What’s Inside the Black Box? AI Challenges for Lawyers and Researchers’ 
(2019) 19 Legal Information Management, p 3 -5

(2)	 https://www.cnbc.com/2018/03/13/elon-musk-at-sxsw-a-i-is-more-dangerous-than-nuclear-weapons.html
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لذل���ك توجد العديد من المحاولات لتعري���ف الذكاء الا�صطناعى ومن تلك التعريفات 

�أنه »قدرة النظام على تف�سير البيانات الخارجية ب�شكل �صحيح والتعلم من هذه البيانات 

.
(((

وا�ستخدام تلك المعرفة لتحقيق �أهداف ومهام محددة من خلال التكييف المرن«

وق���د حاولت المفو�ضية لاأوروبية �أن تعرف ال���ذكاء الا�صطناعى بقولها �إنه »جملة من 

لاأنظم���ة تظهر �سلوكًا ذكيً���ا من خلال تحليل بيئتها واتخاذ لاإج���راءات، �إما عن طريق 

 .
(((

برامج �أو من من خلال �أنظمة التعرف على الكلام والوجه وغيرها من النظم«

�أم���ا مارفن مين�سكى فيعرف الذكاء الا�صطناعى �أنه العملية التى تهدف �إلى تح�سين 

العمليات لاإدراكية والعقلية فى لاآلات الم�صطنعة لكى تكون قادرة على التفكير ولاإدراك 

  .
(((

واتخاذ القرارات

ومم���ا �سب���ق يت�ض���ح �أن كل التعريفات تدورحول فك���رة منح الحوا�سي���ب القدرة على 

التفكير واتخاذ القرارات ب�شكل ي�ضاهى التفكير الب�شرى.

ثانيًا- أنواع الذكاء الاصطناعى: 

يتعدد وينق�سم الذكاء الا�صطناعى �إلى عدة �أنواع على النحو التالى:

 Narrow Artificial Intelligence أ( الذكاء الاصطناعى الضيق

م���ن خلاله تقوم لاآلة بعدد من العمليات المبرمج���ة عليها �سلفًا دون �أن يتطلب لاأمر 

اكت�س���اب �أى قدرة عل���ى التفكير �أو التمتع بق���درات �إدراكية، وفى ذل���ك النوع لا ت�ستفيد 

تل���ك لاآلات بتراكم الخبرات ولا يك���ون بمقدورها القدرة على التعلم من خلال تعر�ضها 

.
(((

للمواقف المماثلة

(1) Nils J.Nilson, the quest for artificial intelligence : A history of Ideas and achievements, Cambridge University 
Press, Lomdon,2010, p 13.

(2) Independent high level experts group on artificial intelligence, set up by the European commission, a definition 
of AI: MAIN CAPABILITIES and scientific disciplines. Springer.8 april 2019, p 3 

(3) Marvin Lee Minsky, Steps Towards Artificial intelligence proceeding, January 1961, pp 8 – 18 
(4) Sohajaber Aljaber, et. al. International Journal of Engineering Research and Applications, ISSN: 2248-9622, 

Vol. 12, Issue 12, December 2022, pp. 52-57.
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  General Artificial Intelligence ب( الذكاء الاصطناعى العام

يمث���ل هذا النوع القدرة على محاكاة الذكاء الب�شرى و مايتمع به لاإن�سان من قدرات 

عل���ى التحلي���ل والتفكير و�إ�صدار لاأح���كام و التعلم بالممار�سة و من ث���م يمكن لهذا النوع 

.
(((

القيام ب�أى مهمة كان لاإتيان بها فى الما�ضى مقت�صرًا على لاإن�سان

 Super Artificial Intelligence ج( الذكاء الاصطناعى الفائق

ف���ى هذا النوع من الذكاء الا�صطناعى تتواجد لاآلات ذات الذكاء الخارق التى تتمتع 

ب�إدراك ذاتى ويمكنها التفكير فـي التجريدات والتف�سيرات التي لا ي�ستطيع الب�شر القيام 

ا فهم وتف�س�ي�ر العواطف والخبرات  به���ا، حيث يمكن لل���ذكاء الا�صطناعى الفائ���ق �أي�ضً

الب�شرية. ويجد هذا النوع من الذكاء الا�صطناعى تطبيقًا فـي جميع مجالات الاهتمامات 

الب�شري���ة تقريبًا، �س���واء كانت الريا�ضيات �أو العل���وم �أو الفنون �أو الريا�ض���ة �أو الطب �أو 

، حي���ث يمكن���ه �أداء جميع المهام التي يمك���ن للب�شر القيام به���ا، من تحديد 
(((

الت�سوي���ق

نظرية ريا�ضية جديدة لم�شكلة ما �إلى ا�ستك�شاف قانون للفيزياء، نتيجة لذلك من المتوقع 

�أن تكون قدرات �صنع القرار وحل الم�شكلات للآلات فائقة الذكاء �أكثر دقة من الب�شر.

�إلا �أن���ه فـ���ي الوقت الحالي، يعد ال���ذكاء الا�صطناع���ى الفائق احتم���اًال نظريًا ولي�س 

واقعً���ا عمليًا، وبالرغم م���ن �أن خوارزميات التعلم لاآلي والتعلم العميق تعمل على تطوير 

مث���ل ه���ذه البرامج من خلال ا�ستخ���دام ال�شبكات الع�صبية، حي���ث تتعلم الخوارزميات 

م���ن النتائج لتكرارها وتح�سينه���ا، �إلا �أنه لا يمكن لهذه التطبيق���ات �سوى حل الم�شكلات 

.
(((

المطروحة، على عك�س الذكاء الب�شري

وبناءً على ما�سبق، ف�إن جميع الطفرات الم�شهودة فى مجال الذكاء الا�صطناعى حتى 

لاآن تن���درج �ضمن فئة الذكاء الا�صطناعي ال�ضيق. وه���ذا النوع لايمكن اعتباره مناف�سًا 

للذكاء الب�ش���رى لأنه م�صمم لحل م�شاكل محددة فق���ط، فخوارزميات قيادة ال�سيارات 

(1) Henry Shevlin and others, ‘The Limits of Machine Intelligence’ (2019) EMBO Reports,Volume 20
Issue 10,4 October 2019 , p 2 -5.
(2) Ben Dickson, ‘What Is Narrow, General and Super Artificial Intelligence - TechTalks’ (12 May 2017) <https://

bdtechtalks.com/2017/05/12/what-is-narrow-general-and-super-artificial-intelligence/> accessed 24 May 2023.
(3) Daniel Crevier, The Tumultuous History of the Search for Artificial Intelligence (Basic Books 1993), p 62 -49.
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عل���ى �سبي���ل المثال �أو ت�شخي����ص لاأمرا�ض لي�س لديها قدرة عل���ى الا�ستفادة والتعلم مما 

راكمت���ه من بيانات وخبرات فـ���ي قيادة �أي نوع �آخر �سوى ال�سيارات �أو ت�شخي�ص �أمرا�ض 

غ�ي�ر المو�صوفة بقاعدة بياناتها، والمفارقة هنا �أنه رغم تفوق الذكاء الا�صطناعي ال�ضيق 

فـ���ي حدود المهام المخ�ص�صة له �إلا �أنه لا ينظ���ر له كتهديد حقيقي للب�شر، بعك�س الذكاء 

الا�صطناع���ي العام الذي يمتلك وعيًا و�إدراكًا وعلمًا يفوق حدود الطاقة الب�شرية، بل �إنه 

فى الوقت الحالى يعمل المهند�سون والباحثون فـي مجال الذكاء الا�صطناعي والممار�سون 

على تطوير التكنولوجيا ولاآلات با�ستخدام الذكاء الا�صطناعي العام، والذي من المتوقع 

�أن يمه���د الطري���ق لتطوير ال���ذكاء الا�صطناعى الفائ���ق. وفى كل لاأح���وال من ال�صعب 

حت���ى لاآن الق���ول �أن �أجهزة الكمبيوتر الحالي���ة �ست�صل �إلى مح���اكاة وتحقيق القدرات 

ولاإمكانيات المعرفية للإن�سان ب�شكل كامل.
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المبحث الثانى

استخدام الذكاء الاصطناعي فى نظام العدالة الجنائية

بف�ض���ل التطورات الملحوظ���ة التى ت�شهدها تقني���ة الذكاء الا�صطناع���ى فى ال�سنوات 

لاأخيرة، ف�إن الكثير من البلدان قد بد�أت فى الاعتماد على تلك التقنية فى نظم العدالة 

الجنائي���ة لديها، و بناءً عليه �سنتناول فى المطل���ب لاأول دور �أدوات ال�شرطة التنب�ؤية فى 

الحد م���ن الجرائم، وفى المطلب الثانى �سنعر�ض ل�ص���ور ا�ستخدام الذكاء الا�صطناعى 

فى ك�ش���ف الجرائم، و�أخيًرا نفرد المطلب الثال���ث لا�ستخدامات الذكاء الا�صطناعى فى 

مرحلة المحاكمة و التنفيذ العقابى.
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المطلب الأول

دور الذكاء الاصطناعى فى الحد من الجرائم )أدوات الشرطة 
التنبؤية(

 ،
(((

يق���وم م�أم���ورو ال�ضبط الق�ضائ���ى بدور مهم وفع���ال فى منع واكت�ش���اف الجرائم

ولا�ش���ك �أن تط���ور التكنولوجيا ب�شكل عام وتكنولوجيا ال���ذكاء الا�صطناعى ب�شكل خا�ص 

ق���د �أ�سهمت فى �إيج���اد وتطوير الكثير من لاأدوات التى يمكن لم�أمورى ال�ضبط الق�ضائى 

.
(((

ا�ستخدامها وتطويعها للحد من ارتكاب الجرائم والحفظ على لاأمن وال�سلم العام

حي���ث ت�شه���د دول العالم فى الوق���ت الحالى ا�ستعم���ال مجموعة متنوعة م���ن �أدوات 

ال�شرط���ة التنب�ؤي���ة Predictive Policing, التي تهدف �إلى ت�سهي���ل دور م�أمورى ال�ضبط 

الق�ضائى فى منع الجرائم قبل وقوعها، حيث تتنب�أ تلك لاأدوات بالوقت والمكان المحتمل 

.
(((

�أن تحدث فيه جرائم معينة بناء على بيانات يتم تغذيتها بها

فق���د �أ�ضح���ى التنب����ؤ بالجريمة �أم���رًا م�سلمً���ا به فى الكث�ي�ر من دول الع���الم، وذلك 

لإجها�ض الجريمة فى مهدها قبل ارتكابها عن طريق تحليل كم كبير من البيانات المعدة 

، وكذلك 
(((

���ا بغر�ض التعرف على لاأماكن المرجح فيها ارت���كاب جرائم بعينها خ�صي�صً

�إعط���اء احتم���الات ارتكاب �أ�شخا�ص معين�ي�ن للجرائم بناءً على ع���دة معايير يتم تغذية 

�أدوات الذكاء الا�صطناعى بها.

والواقع �أن الوقاية من الجريمة �أمر تكفله كل قوانين العالم وبعدة و�سائل، فعلى �سبيل 

المثال فى القانون الم�صرى تلعب التدابير الاحترازية دورًا فعاًال فى �إجها�ض الجريمة عن 

طري���ق التعامل الم�سبق مع لاأ�شخا����ص ذوى الخطورة لاإجرامية ب�إيداعهم فى م�ؤ�س�سات 

))) د.جمي���ل عب���د الباقى ال�صغير، �شرح قانون لاإج���راءات الجنائية الجزء لاأول مرحلة جمع الا�ست���دلالات، التحقيق الابتدائى، 

الدعوى الجنائية، دار النه�ضة العربية، 2015، �ص51.	

))) فهي���ل عب���د البا�سط عب���د الكريم، دور التكنولوجي���ا الرقمية فى تحقيق العدال���ة الجنائية: الفر�ص والتحدي���ات، مجلة جامعة 

دهوك، المجلد 25، العدد 2، �ص 914.

(3) Don Casey et al. ‘Decision Support Systems in Policing’, European Law Enforcement Research Bulletin, (2019) 
https://bulletin.cepol.europa.eu/index.php/bulletin/article/view/345.

(4) David Weisburd, ‘THE LAW OF CRIME CONCENTRATION AND THE CRIMINOLOGY OF PLACE*: 
THE American Society of Criminology, Vol 53 , issue 2 , (2015).p 134 – 147 .
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الرعاي���ة، �أو حظ���ر ارتيادهم لأماكن معين���ة، و كذلك نظام الاختب���ار الق�ضائى، �إلا �أنه 

بتط���ور التكنولوجيا ظهرت الو�سائل الحديثة التى تمك���ن م�أمورى ال�ضبط الق�ضائى من 

التنب�ؤ بالجريمة عن طريق �أدوات ال�شرطة التنب�ؤية.

وبناءً على ما تقدم يمكن تعريف �أدوات ال�شرطة التنب�ؤية ب�أنها ا�ستخدام الريا�ضيات 

والتحلي�ل�ات التنب�ؤية وغيرها من التقنيات التحليلية فـي �إنفاذ القانون لتحديد الن�شاط 

، وقد حدد تقري���ر ن�شرته م�ؤ�س�سة راند �أرب���ع فئات عامة لل�شرطة 
(((

لاإجرام���ي المحتمل

: طرق التنب�ؤ بالجرائم، ثانيًا: طرق التنب�ؤ بالجناة، ثالثًا: طرق التنب�ؤ  التنب�ؤية ت�شمل �أوًال

.
(((

بهويات مرتكبي الجريمة، و�أخيًرا: طرق التنب�ؤ ب�ضحايا الجريمة

ويت���م ت�صمي���م �أدوات ال�شرطة التنب�ؤي���ة بغية التنب�ؤ باحتمالي���ة ارتكاب الجريمة فـي 

الم�ستقب���ل بن���اءً على العديد من البيان���ات التي تعك�س لاأفعال لاإجرامي���ة ال�سابقة. ومن 

خ�ل�ال تقيي���م وتحليل ارتباط عوامل التك���رار التي تتزامن مع كل جريم���ة بعينها، وبناءً 

علي���ه يمكن ا�ستنتاج احتمال ارتكاب جريمة ف���ى الم�ستقبل بناءً على وجود �أو عدم وجود 

عوامل بعينها.

وبن���اءً على ماتقدم، �أ�ضحت الكثير من دول العالم تعول على �أدوات ال�شرطة التنب�ؤية 

و كذلك فى الولايات المتحدة 
(((

وذل���ك على نطاق وا�سع فى العديد من الدول لاأوروبي���ة 

لاأمريكي���ة وغيرها من دول العالم، حيث ي�ؤك���د الكثير من الباحثين �أن ممار�سات الدور 

الوقائ���ى لم�أمورى ال�ضبط ق���د تغير بف�ضل الكثير من التط���ورات التى لحقت بتكنولوجيا 

، والت���ى بف�ضلها يمكن الحد من الجريم���ة والحفاظ على لاأمن 
(((

ال���ذكاء الا�صطناعى

وال�سل���م العام. عن طريق التوغل بعمق فـي المراحل التح�ضيرية للجريمة التي لم تُرتكب 

بعد ومحاولة و�أدها فى مهدها لاأول، وكذلك للتدقيق فـي الجرائم المرتكبة بالفعل.

(1)	 Aleš Završnik، Criminal justice, artificial intelligence systems, and human rights، ERA Forum 20, 567–583 
(2020) p 569 - 572.

(2) Walter L Perry and others, ‹Predictive Policing: The Role of Crime Forecasting in Law Enforcement Operations› 
(RAND 2013) , p 19 - 40.

(3) Fieke Jansen, ‘Data Driven Policing in the Context of Europe’ (2018) available on https://datajusticeproject.net/
wpcontent/uploads/sites/30/2019/05/Report-Data-Driven-Policing-EU.pdf.

(4) ‘Police Are Using Algorithms to Tell Them If You’re a Threat | Time’ <https://time.com/4966125/police-depart-
ments-algorithms-chicago/> accessed 24 May 2023.
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فف���ى المملك���ة المتحدة ط���ور ائت�ل�اف ال�شرط���ة �أداة لل�شرط���ة التنب�ؤي���ة تمكن رجال 

ال�شرط���ة من التدخل ال�سريع لمنع ارتكاب الجريمة، وتعمل تلك لاأداة من خلال التحليل 

لاإح�صائ���ى Statical Analysis وتعل���م لاآل���ة Machine Learning، ويمك���ن من خلالها 

تحدي���د لاأ�شخا�ص لاأك�ث�ر عر�ضة لارتكاب الجرائم بناء على تحلي���ل البيانات التى يتم 

تغذي���ة لاأداة بها، ولكن تم توجيه العديد م���ن الانتقادات �إلى ذلك النظام ب�سبب طبيعة 

البيان���ات التى يت���م من خلالها ت�صنيف فئات لاأ�شخا����ص �إلى مجرمين محتملين �أوغير 

ذل���ك، حي���ث احتوت تلك البيان���ات على الكثير م���ن البيانات الح�سا�س���ة والتى قد تكون 

، فق���د كان من تلك 
(((

غ�ي�ر مجدية فى الق���ول باحتمالية ارت���كاب ال�شخ�ص لجريمة ما

البيان���ات ما يتعلق ب�صحة لاأفراد وبيان���ات متعلقة ب�شراء �سلع وخدمات معينة، فلا�شك 

�أن بيان���ات كه���ذه يل���زم �ألا يعول عليها عند �إعط���اء �أى �إح�صائية ع���ن احتمالية ارتكاب 

ال�شخ�ص لجريمة جنائية.

 )Gang Matrix( كذلك تعتمد �شرطة ميتروبوليتان بلندن على قاعدة بيانات ت�سمى

تحت���وى على العديد من البيانات و �أدوات تحليل المخاط���ر بخ�صو�ص لاأ�شخا�ص المدعى 

، و ق���د تم �إن�شاء هذه القاع���دة بالاعتماد على 
(((

انتمائه���م �إلى الع�صاب���ات لاإجرامي���ة 

بيان���ات ال�شرط���ة المحلية و �سجلات الجرائم، حيث توفر تل���ك القاعدة وما تحتويها من 

بيان���ات لجهات �إنفاذ القان���ون خدمة الم�ساعدة ف���ى �إ�صدار الق���رارت بخ�صو�ص تنفيذ 

القب�ض والتفتي�ش ولاإجراءات لاأخرى كالحب�س، ويترتب على احتمال انت�ساب ال�شخ�ص 

.
(((

لأى ع�صابة حرمانه من خدمات التعليم �أو الرعاية ال�صحية و الح�صول على ال�سكن

�أما عن الولايات المتحدة ف�إن مثل هذه التطبيقات تجد انت�شارًا وا�سعًا فى العديد من 

الولاي���ات، ومنه���ا �أداة )Strategic Subject List( التى تقوم بتحلي���ل بيانات لاأ�شخا�ص 

، وفقً���ا للعديد من المعايير مثل العمر و ال�سلوك 
(((

المقبو����ض عليهم للخطورة لاإجرامية 

(1) Sarah Marsh, ‘Ethics Committee Raises Alarm over “predictive Policing” Tool’ The Guardian (20 April 2019) 
<https://www.theguardian.com/uk-news/2019/apr/20/predictive-policing-tool-could-entrench-bias-ethics-
committee-warns> accessed 24 May 2023.

(2) ‘How the Gangs Violence Matrix Works’ <https://www.met.police.uk/police-forces/metropolitan-police/areas/
about-us/about-the-met/gangs-violence-matrix/> accessed 24 May 2023.

(3) ‘Trapped in the Gangs Matrix’ <https://www.amnesty.org.uk/trapped-gangs-matrix> accessed 24 May 2023.
(4) Jeff Asher and Rob Arthur, Inside the Algorithm That Tries to Predict Gun Violence in Chicago, The New York 

Times,13 June 2017, accessed 25 May 2023.
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لاإجرام���ى و�سجلات القب�ض ال�سابقة ب�سبب تعاط���ى المخدرات والانتماء �إلى الع�صابات 

لاإجرامي���ة، و قد ات�ضح عند الاطلاع على نتائج تل���ك البيانات �أن من العوامل المرجحة 

لارت���كاب الجرائ���م ف���ى الم�ستقبل تعر����ض ال�شخ�ص لإط�ل�اق النار فى وق���ت �سابق، كما 

�أن عن�ص���ر ال�شباب م���ن العنا�صر المرجح���ة ل�ضلوع ال�شخ�ص فى جرائ���م العنف، وعلى 

النقي����ض من ذلك كانت �سواب���ق الحب�س لتعاطى المخدرات ذات �أث���ر �ضئيل فى �إمكانية 

.
(((

اقتراف الجرائم فى الم�ستقبل

بالإ�ضافة �إلى ذلك يتم ا�ستخدام نظام للعدالة التنب�ؤية با�سم  CompStat يعمل على 

التنب����ؤ بمواقع الجرائم الم�ستقبلية، ويحدد م���ن الناحية الجغرافية �أماكن معينة �ستكون 

، ويتم ه���ذا التحديد ب�شكل 
(((

مح�ًا�لً لارت���كاب الجرائم و يطلق عليه���ا »الب�ؤر ال�ساخنة« 

خريطة يومي���ة با�ستخدام �أنظمة المعلومات الجغرافي���ة GIS والتى تو�ضح لجهات �إنفاذ 

القان���ون لاأماك���ن ذات الخطورة المرتفعة، مما يمكنهم من التعام���ل ب�شكل ا�ستباقى مع 

الجريمة وتقليل معدلاتها، ولا�شك �أن نظام كهذا �سي�ؤدى �إلى كفاءة عمل جهاز ال�شرطة 

لكونه لا يقت�صرعلى تقديم »ر�ؤية للجريمة« ب�شكل مرئي على الخريطة فح�سب، بل تطوير 

.
(((

نهج �إداري �شامل �أو فل�سفة لإدارة ال�شرطة فى عملها لمواجهة الجريمة

وف���ى هولندا، كان���ت الحكومة تعتم���د على �أداة تقيي���م المخاط���ر الخوارزمية ت�سمى 

)prokid( ت�سع���ى �إلى تقييم مخاطر لاإجرام للأطفال البالغين من العمر 12 عامًا منذ 

عام 2009، حيث ي�ستخدم هذا البرنامج بيانات ال�شرطة المتوافرة حول لاأطفال فى تلك 

الفئة العمرية، مثل التقارير المتعلقة بالتوا�صل ال�سابق بينهم وبين ال�شرطة، وعناوينهم، 

ومعلومات حول »بيئتهم المعي�شية«، حتى بما فـي ذلك ما �إذا كانوا �ضحايا للعنف المنزلى، 

لتحديد مخاطر �إمكانية ارتكابهم جرائم فـي الم�ستقبل، فعلى �سبيل المثال تزيد احتمالية 

(1) ‘Chicago Police Try to Predict Who May Shoot or Be Shot - The New York Times’ <https://www.nytimes.
com/2016/05/24/us/armed-with-data-chicago-police-try-to-predict-who-may-shoot-or-be-shot.html> accessed 
24 May 2023.

(2) Elizabeth R.Groof & Nancy G.la vigne, Forecasting the future of predictive crime mapping. Crime Prev. Stud.
Vol 13, 2002 p 29–58

(3) John E. Eck, Spencer Chainey, James G. Cameron, Michael Leitner, and Ronald E. Wilson, Special Report. 
Mapping Crime: Understanding Hot Spots. U.S. Department of Justice, Office of Justice Programs, National 
Institute of Justice (2005). Available at: http://discovery.ucl.ac.uk/11291/1/11291.pdf
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ارت���كاب الجريم���ة فى الم�ستقبل من خ�ل�ال الارتباط بفرد �آخر ف���ى العائلة يتمتع بتقييم 

، وت�ؤدي نتيجة تقييمات المخاطر �إلى قيام ال�شرطة 
(((

عالي المخاطر مثل لاأخ �أو ال�صديق 

»بت�سجيل« ه�ؤلاء لاأطفال على �أنظمتها ومراقبتهم، ثم �إحالتهم �إلى دور الرعاية للتعامل 

مع احتمالية �إجرامهم الم�ستقبلى.

وت�ش�ي�ر الكثير من لاأبحاث �إلى قدرة الذكاء الا�صطناعى فى منع الجريمة بم�ساعدة 

تطبيق���ات التعل���م لاآلى Machine Learning الق���ادرة على �إعطاء �ص���ورة عن ال�صفات 

 ،
(((

الج�سدية والخلقية للأ�شخا����ص المرجح كونهم مجرمين �أو معر�ضين لخطر لاإجرام

وذل���ك بف�ضل تقنيات التعرف على لاأنماط Pattern recognition بما يعنى �أن لاإجرام 

يمك���ن التعرف عليه من خلال تحلي���ل ال�صور ال�شخ�صية للأفراد وم���دى احتوائها على 

، ولا�شك �أن ا�ستخدام تطبيقات كهذه �سي�ؤثر حتمًا على الحريات والحقوق 
(((

�سمات معينة

التى تكفلها قوانين لاإجراءات الجنائية المختلفة لأن التعامل مع �شخ�ص باعتباره مجرمًا 

.
(((

لمجرد موا�صفات ج�سدية �أمر منتقد لكونه يهدر قرينة افترا�ض البراءة فى لاإن�سان

وعل���ى الرغم من �شي���وع ا�ستخ���دام �أدوات ال�شرطة التنب�ؤية فى الكث�ي�ر من لاأنظمة 

الق�ضائي���ة �ساب���ق لاإ�ش���ارة �إليها، �إلا �أن الطبيع���ة القانونية لتل���ك لاأدوات مازالت محل 

خلاف، وقد تعددت الاتجاهات فى �إ�سباغ و�صف قانونى عليها عن طريق �إجراء مقاربات 

.
(((

بينها وبين لاأنطمة القانونية التقليدية الم�ستقر عليها فى قوانين لاإجراءات الجنائية

فم���ن ناحي���ة �أولى، قد يت�شابه ا�ستخ���دام �أدوات ال�شرطة التنب�ؤي���ة مع نظام التدابير 

الاحترازية ويق�صد بها )مجموعة لاإج���راءات التى تواجه الخطورة لاإجرامية الكامنة 

(1) Karolina La Fors-Owczynik, Prevention strategies, vulnerable positions and risking the ‘identity trap’: digi-
talized risk assessments and their legal and sociotechnical implications on children and migrants, Information 
& Communications Technology Law, Vol. 25, No. 2,2016, p 71–95

(2) Andrew Guthrie Ferguson, ‘The Rise of Big Data Policing’. Surveillance, Race, and the Future of Law Enforce-
ment, New York University Press,2017

(3) Katherine Freeman, Algorithmic Injustice: How the Wisconsin Supreme Court Failed to Protect Due Process 
Rights in State v. Loomis, Technology, volume 18, issue 5, article 3, p 79-100

(4) Peter DeAngelis, ‹Racial Profiling and the Presumption of Innocence› , Netherlands Journal of Legal Philosophy, 
issue 1, 2014, p 43, 54.

))) محم���ود �لاسم���ة عبد المنعم ال�شري���ف، الطبيعة القانوني���ة للتنب�ؤ بالجريمة بوا�سط���ة الذكاء الا�صطناع���ي وم�شروعيته، المجلة 

العربية لعلوم لاأدلة الجنائية والطب ال�شرعي,2021، �ص345.
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ف���ى �شخ����ص مرتكب الجريمة والهادف���ة �إلى حماية المجتمع عن طري���ق منع المجرم من 

 وذلك من ناحيتين:
(((

العودة �إلى ارتكاب جريمة جديدة 

.
(((

لاأولى: الغاية والمتمثلة فى منع وقوع الجريمة فى الم�ستقبل

والثاني���ة: من حي���ث اعتمادهما على الظ���ن والاحتمال، فالخط���ورة لاإجرامية تقوى 

ا من  ، ويتحقق احتم���ال ارتكاب الجريمة �أي�ضً
(((

احتم���الات ارتكاب جريمة فى الم�ستقبل

خ�ل�ال ا�ستخدام �أدوات التنب����ؤ بالجريمة والتى تعطى م�ؤ�شرات عل���ى ارتكاب ال�شخ�ص 

للجريمة بناءً على البيانات التى تم تغذية الخوارزمية بها.

�إلا �أن���ه وعلى الرغ���م مما تقدم، ف�إن نظ���ام التدابير الاحترازي���ة يختلف عن �أدوات 

التنب����ؤ بالجريمة، لكون نظام التدابير الاحترازية نظامًا ق�ضائيًا حيث لايمكن �إنزال �أى 

تدب�ي�ر �إلا بحكم الق�ضاء، وعل���ى العك�س ف�إن �أدوات التنب�ؤ بالجريمة يتم ا�ستخدامها من 

م�أمورى ال�ضبط الق�ضائى فى مرحلة �سابقة على ارتكاب الجريمة بق�صد الحيلولة دون 

.
(((

ارتكابها من لاأ�سا�س

ومن ناحية ثانية، يمكن تكييف �أدوات التنب�ؤ بالجريمة باعتبارها �صورة من �إجراءات 

الا�ستدلال الرامية �إلى جمع العنا�صر اللازمة لتح�ضير التحقيق الابتدائى، وي�ستند ذلك 

ال���ر�أى �إلى �إمكانية اعتبار �أدوات التنب����ؤ بالجريمة من قبيل �أعمال التحريات التى يقوم 

به���ا م�أمورو ال�ضب���ط الق�ضائى ب�صدد الوقائ���ع التى يعملون بها وقد �أج���از القانون لهم 

، �إلا �أن مايعيب ذلك الطرح �أن �أعمال التحريات التى يقوم 
(((

�إجراءها ب�أى طريقة كانت

به���ا م�أمورو ال�ضب���ط الق�ضائى ت�أتى فى مرحلة لاحقة لارت���كاب الجريمة ح�سبما عبرت 

الم���ادة )21( من قان���ون لاإجراءات الجنائية الم�ص���رى بقولها ) يق���وم م�أمورو ال�ضبط 

))) �أن���ور ي�سر, النظرية العامة للتدابير والخطورة لاإجرامي���ة، درا�سة فى الدفاع الاجتماعى �ضد الجريمة، مجلة العلوم القانونية 

والاقت�صادية، العدد لاأول، �ص 1.

))) محمود نجيب ح�سنى، النظرية العامة للتدابير الاحترازية، مجلة �إدارة ق�ضايا الحكومة، �ص3.

))) محمود نجيب ح�سنى، النظرية العامة للق�صد الجرمي، دار النه�ضة العربية، 1984، �ص 175 وما بعدها.

))) مم���دوح عبد الحميد عبد المطلب، ال�شرطة الا�ستخباراتية، العمل ال�شرطي القائم على الذكاء الا�صطناعى وتحليل المعلومات، 

دار النه�ضة العربية، الطبعة لاأولى، 2019، �ص33.

))) د.عمر �سالم، الوجيزفى �شرح قانون لاإجراءات الجنائية – الجزء لاأول، دار النه�ضة العربية، 2010، �ص134.
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الق�ضائ���ى بالبحث عن الجرائ���م ومرتكبيها وجمع الا�ستدلالات الت���ى تلزم للتحقيق فى 

الدع���وى(، وكذلك ف�إن القول باعتبار �أدوات التنب�ؤ بالجريمة من قبيل �أعمال الا�ستدلال 

ب���ه خ���روج على مبد�أ �شرعية لاإج���راءات، ذلك لأن القانون لم يرد ب���ه تطبيقات الذكاء 

الا�صطناعى ك�إحدى الو�سائل المعتبرة عند جمع الا�ستدلالات.

وبن���اءً عل���ى ماتقدم، يمكن الق���ول �إن �أدوات التنب����ؤ بالجرائم المعتم���دة على الذكاء 

الا�صطناع���ى يمكن دخولها �ضم���ن لاأدوات الم�ساعدة للقي���ام بال�ضبطية لاإدارية، حيث 

تمار�س ال�سلطة العامة طائفتين من لاأن�شطة، لاأولى ال�ضبط لاإدارى والذى يعنى وقاية 

المجتمع من الجريمة، والثانى ال�ضبطية الق�ضائية التى تهدف �إلى تعقب الجريمة وك�شف 

مرتكبيه���ا بعد وقوعها، ولا�شك �أن �أدوات التنب�ؤ بالجريم���ة تدخل �ضمن الطائفة لاأولى 

والتى تدخل فى �صلب عمل هيئة ال�شرطة والتزامها القانونى بالحفاظ على لاأمن العام 

وكفالة الطم�أنينة ولاأمن للمواطنين.

المطلب الثانى

دور الذكاء الاصطناعى فى كشف الجرائم وتعقب الجناة

تق���دم تطبيقات ال���ذكاء الا�صطناعى فى الوقت الحالى دورًا كب�ي�رًا فى ت�سهيل عمل 

م�أم���ورى ال�ضب���ط الق�ضائى فى ك�ش���ف الجريمة وتعقب الجناة، حي���ث يمكن لتطبيقات 

 ،
(((

ال���ذكاء الا�صطناع���ى المختلف���ة �إن�ش���اء قواعد بيانات تحت���وى على الحم����ض النووى

والك�ش���ف عن لاأع�ي�رة النارية و فح�ص مقاط���ع الفيديو الخا�صة بالكام�ي�ارت لاأمنية، 

وكذلك التحقق من �صحة خط اليد على المحررات و ن�سبتها �إلى �شخ�ص بعينه.

وكذل���ك ت�شهد تقنيات التعرف على الوجه فى الوقت الح���الى تطورًا كبيًرا �إذ �أ�صبح 

بمقدوره���ا ر�سم �صورة كاملة للجانى ا�ستن���ادًا على المعلومات التى يقدمها المجنى عليه، 

وكذلك ي�ستخدم الذكاء الا�صطناعى فى مجال عمل لاأدلة الجنائية بال�شكل الذى يمكن 

جهات الا�ستدلال من تقديم �أدلة ناجعة �إلى جهات الحكم.

(1) A Hybrid Machine Learning Approach for DNA Mixture Interpretation | National Institute of Justice’ <https://
nij.ojp.gov/funding/awards/2014-dn-bx-k029> accessed 26 May 2023.
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فف���ى الوق���ت الحالى يت���م ا�ستخ���دام تقنية التع���رف عل���ى الوجه من قب���ل لاأجهزة 

الحكومية، فعلى �سبيل المثال ا�ستخدم���ت وزارة لاأمن الداخلي لاأمريكية تقنية التعرف 

عل���ى الوجه فـي العديد من المطارات للم�ساع���دة فـي تحديد لاأفراد الذين قد يخ�ضعون 

, وبالفعل تمكنت هيئة الجمارك 
(((

لتحقي���ق جنائ���ي، �أو الذين تجاوزوا مدة ت�أ�شيراته���م

وحماي���ة الحدود لاأمريكية فـ���ي مطار وا�شنطن دالا�س الدولي م���ن القب�ض على محتال 

ح���اول دخول الولايات المتحدة، و قد ح���دد برنامج التعرف على الوجه �أن وجه ال�شخ�ص 

.
(((

لم يكن مطابقًا لجواز ال�سفر الذي قدمه

وبالمث���ل تم ا�ستخدام تقنية التع���رف على الوجه فى الولايات المتح���دة للم�ساعدة فـي 

تعزي���ز لاأمن الداخل���ي ففي �أغ�سط����س 2019، ا�ستخدمت ال�شرطة فـ���ي نيويورك تقنية 

التع���رف على الوجه للقب�ض على متهم فى جريمة اغت�ص���اب فـي �أقل من �أربع وع�شرين 

، وبالتالي ف�إن تقنية التعرف على الوج���ه قادرة على الم�ساعدة ب�شكل �سريع فى 
(((

�ساع���ة

ك�شف المتهمين وتعقب �آثارهم مما ي�ؤدى �إلى �إنفاذ القانون ومنع الجرائم الم�ستقبلية.

ومن المعلوم �أن ال�شرطة وجهات التحقيق ت�ستخدم ال�صور والفيديو ك�أدلة فى الدعاوى 

الجنائي���ة، بغية تجميع المعلومات ع���ن لاأ�شخا�ص ولاأ�شياء للو�ص���ول للحقيقة، ولكن قد 

ي�ستلزم تحليل ال�صور والفيديوهات كوادر ب�شرية على درجة عالية من الكفاءة والت�أهيل، 

ا للخط�أ، وفى هذا ال�صدد يوفر الذكاء الا�صطناعى تطورًا  و قد يكون هذا التحليل معر�ضً

كبيًرا فى التعرف على الوجه ومطابقته بال�صور الموجودة على قواعد البيانات، والك�شف 

، وكذلك يمكن لخوارزميات الذكاء الا�صطناعى 
(((

بكفاءة عن مرتكبى الجرائم المعقدة 

ف���ك �شفرة ال�صورة و�أن تح���دد بدقة كبيرة الم�شتبه فيه وتحدي���د ملامح �أى �شخ�ص فى 

.
(((

ال�صور منخف�ضة الجودة

(1) ‘Snapshot’ <https://www.cbp.gov/newsroom/local-media-release/cbp-washington-dulles-international-airport-
intercepted-imposter-using> accessed 26 May 2023.

))) �أحم���د الفق���ى و�أحم���د عمرو, »ال���ذكاء الا�صطناعى فى الجه���از لاإدارى للدولة بين �آف���اق تعزيز الحوكم���ة والتحديات التقنية 

والقانونية«، مرجع �سابق. 

(3) ‘Facial Recognition Leads Cops to Alleged Rapist in under 24 Hours’ <https://nypost.com/2019/08/05/facial-
recognition-leads-cops-to-alleged-rapist-in-under-24-hours/> accessed 26 May 2023.

(4) ‘Using Artificial Intelligence to Address Criminal Justice Needs’ (National Institute of Justice) <https://nij.ojp.
gov/topics/articles/using-artificial-intelligence-address-criminal-justice-needs> accessed 26 May 2023.

))) د.�شادى عبد الوهاب من�صور، ال�شرطة التنب�ؤية، مركز الم�ستقبل للأبحاث والدرا�سات المتقدمة، العدد 4، �أكتوبر2018، �ص 7.
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ا الا�ستعانة بخوارزميات الذكاء الا�صطناعى فى تعقب �أ�صوات �إطلاق  كما يمكن �أي�ضً

لاأع�ي�رة النارية بوا�سطة مجموعة من �أجه���زة الا�ست�شعار للتعرف على م�صدر الطلقات 

الناري���ة، وتنبيه ال�سلطات فى غ�ضون مدة زمنية ب�سيطة من لحظة ال�ضغط على الزناد، 

حي���ث ت�سخ���دم فى الوقت الح���الى العديد من الولاي���ات لاأمريكية تطبي���ق ي�سمى �شوت 

�سبوت���رShot Spotter لر�ص���د الطلقات النارية، بما يتراوح ب�ي�ن 15 و20 جهاز ا�ست�شعار 

�صوتي لكل ميل مكعب، م�ستر�شداً بالمعلومات عن الزمن الذي ي�ستغرقه ال�صوت للو�صول 

�إلى كل جه���از ا�ست�شع���ار والخوارزميات للك�شف عن موقع الحادثة فـي م�ساحة ت�صل �إلى 

، ويعتمد على خوارزميات التعلم الذاتى للت�أكد من �أن هذا ال�صوت هو بالفعل 
(((

25 متًرا 

دوي طل���ق ن���اري، واحت�ساب عدد الطلق���ات، وت�ستعين ال�شرطة به���ذه المعلومات لتحديد 

حج���م التدخ���ل لاأمنى المطلوب و عدد المهاجمين وما �إن كان الجناة يحملون �أ�سلحة �آلية 

.
(((

�أم �أ�سلحة نارية معتادة

و يقوم مختبر �أبحاث ) كادر( بالولايات المتحدة Cadre Research Labs  على تطوير 

خوارزمي���ات لاكت�ش���اف الطلقات النارية، وتميي���ز الانفجارات، وتحدي���د توقيت �إطلاق 

الن���ار، وتحديد ع���دد لاأ�سلحة النارية الموجودة بموقع الح���ادث، و تحديد عدد الطلقات 

.
(((

بالأ�سلحة 

(1) Christopher Rigano, Using Artificial Intelligence to Address Criminal Justice Needs, office of justice program 
NIJ Journal 280, January (2019).

كيف ي�ساعدنا الذكاء الا�صطناعي فـي مكافحة لاأمرا�ض والت�صدي للعنف؟ 	(((

 - BBC News عربي’ <https://www.bbc.com/arabic/vert-fut-41355914> accessed 26 May 2023.
(3) “Development of Computational Methods for the Audio Analysis of Gunshots” at Cadre Research Labs, LLC, 

NIJ award number 2016-DN-BX-0183.
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المطلب الثالث

دور الذكاء الاصطناعى فى مرحلتى المحاكمة والتنفيذ العقابى

بالإ�ضاف���ة �إلى لاأدوار الت���ى يق���وم بها ال���ذكاء الا�صطناعى فى مرحلت���ى الا�ستدلال 

والتحقيق على النحو ال�سابق بيانه، ف�إنه يقدم الكثير من لاأدوار المكملة للعمل الق�ضائى 

ف���ى مرحل���ة المحاكمة للقيام بدورهم ف���ى التحقيق النهائى فى الدع���وى والف�صل فيها، 

وكذلك فى مرحلة التنفيذ العقابى.

وبناءً عليه �سنعر�ض فيما يلى �أبرز تلك الا�ستخدامات فى مرحلتى المحاكمة و التنفيذ العقابى.

الفرع الأول

استخدامات الذكاء الاصطناعى فى مرحلة المحاكمة

م���ن ناحي���ة �أولى، ت�ستخ���دم المحاكم الجنائية عل���ى نطاق وا�سع ف���ى الكثير من دول 

الع���الم �أنظمة الذكاء الا�صطناعي لتقييم احتمالي���ة العودة �إلى لاإجرام وتقدير الحب�س 

الاحتياط���ى بالن�سبة للمتهمين الذين ينتظرون المحاكم���ة، وت�أتي العديد من هذه لاأمثلة 

، حيث يتم ا�ستخدام معظم هذه البرامج حاليًا فى كل 
(((

من الولايات المتحدة لاأمريكية

لاإج���راءات �سابقة البيان ومنها خوارزمية Arnold Foundation، التي يتم ا�ستخدامها 

فـي 21 ولاية �أمريكية، وتم تغذيتها ببيانات 1.5 مليون ق�ضية جنائية لتوقع �سلوك المدعى 

، و ت�ستخدم ولاية فلوريدا خوارزميات التعلم لاآلي  
(((

عليهم فـي مرحلة ما قبل المحاكمة 

Machine Learning Algorithms لتحديد مبالغ الكفالة.

ولا�ش���ك �أن تقنيات كهذه �ست�ساعد العمل الق�ضائى، فقد �أظهرت درا�سة �أجريت على 

1.36 مليون حالة حب�س قبل المحاكمة �أن الذكاء الا�صطناعى يمكن �أن يتنب�أ بما �إذا كان 

.
(((

الم�شتبه به �سوف يفر �أو يعاود لاإجرام �أف�ضل من �أي قا�ض ب�شري

(1) ‘Judges Replacing Conjecture With Formula for Bail - The New York Times’ <https://www.nytimes.
com/2015/06/27/us/turning-the-granting-of-bail-into-a-science.html> accessed 26 May 2023.

(2) Aleš Završnik، Criminal justice, artificial intelligence systems, and human rights، ERA Forum 20, 567–583 
(2020) p 569 - 572.

(3)	 Jon Kleinberg, Himabindu Lakkaraju, Jure Leskovec, Jens Ludwig and Sendhil Mullainathan.: Human deci-
sions and machine predictions. The Quarterly Journal of Economics, Volume 133, Issue 1, February 2018, 
Pages 237–293.
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وم���ن �أبرز �أدوات تقييم المخاطر التى ت�ساع���د الق�ضاة فى �إ�صدار لاأحكام الق�ضائية 

تطبي���قCOMPAS، وهو نظام مملوك من قبل �شرك���ة Equivant، و ي�ستعمل فى العديد 

من الدوائر الق�ضائية للولايات لاأمريكية للتنب�ؤ بمخاطر عودة بع�ض الجناة �إلى ارتكاب 

. وهي �أداة قائمة 
(((

الجرائ���م، والنظر فى هذا التقيي���م عند �إ�صدار لاأحكام الجنائي���ة

عل���ى تقنية الذكاء الا�صطناعى وم�صممة لتقييم احتياجات المجرمين لاإجرامية وخطر 

الع���ودة �إلى لاإج���رام، عن طريق التعوي���ل على ثلاثة مقايي����س، لاأول خطر لاإفراج قبل 

المحاكمة والثانى  خطر ارتكاب جنحة جديدة �أو جناية فـي غ�ضون عامين، والثالث العود 

.
(((

العنيف )ارتكاب جرائم عنيفة( 

وكذل���ك قد تم تطوي���ر �أنظمة ال���ذكاء الا�صطناعي التي ت�ساعد ف���ى �إ�صدار لاأحكام 

بالإدان���ة �أو ال�ب�ارءة و تحدي���د مدى الحاج���ة لتحويل الجان���ى �إلى �إحدى برام���ج �إعادة 

الت�أهي���ل، و مثال على ذلك �أداة تقييم المخاطر )HART( التي ت�ستخدمها حاليًا �شرطة 

دوره���ام فـي الولاي���ات المتحدة لاأمريكية حيث تم تطوير ه���ذه التكنولوجيا القائمة على 

التعلم لاآلي با�ستخدام �أر�شيف �شرطة دورهام من �أعوام 2012-2008.

ويعتمد HART عل���ى خوارزمية التعلم لاآلي لتقييم خطر عودة الم�شتبه به للإجرام، 

با�ستخدام �أكثر من ثلاثين متغيًرا تتكون من التاريخ الجنائي للفرد والخلفية الاجتماعية 

والديموغرافية، وتكون نتيجة التحليل ممثلة فى تحديد ما �إذا كان يجب �إدانة الم�شتبه به 

. �صحيح �أن تلك لاأداة لا تحدد ما �إذا كان الفرد 
(((

�أو تحويله �إلى برنامج �إعادة الت�أهيل

مذنبًا �أم بريئًا، ولكن تقييمها يمكن �أن ي�ؤدي �إلى �سل�سلة من النتائج التي يمكن �أن ت�ؤدي 

.
(((

�إلى �سلب الحرية ولاإدانة الجنائية

وم���ن ناحية ثانية، يت�سع دور ال���ذكاء الا�صطناعى با�ستخدامه فى مجال �إدارة مرفق 

الق�ض���اء وتوزيع الق�ضايا، حيث ت�ستخدم العديد من ال���دول لاأوروبية �أنظمة �آلية ل�صنع 

(1) ‘Snapshot’ <https://epic.org/issues/ai/ai-in-the-criminal-justice-system/> accessed 26 May 2023.
(2) “Practitioners Guide to COMPAS”, Northpointe, 17 August 2012
(3) ‘Exclusive: UK Police Wants AI to Stop Violent Crime before It Happens | New Scientist’ <https://www.

newscientist.com/article/2186512-exclusive-uk-police-wants-ai-to-stop-violent-crime-before-it-happens/> ac-
cessed 26 May 2023.

(4) Marion Oswald et al., ‘Algorithmic risk assessment models: lessons from the Durham HART model and ‘Ex-
perimental proportionality’ Information & Communications Technology Law, Vol 27, Issue 2 (2018)، p 227



598

توظيف خوارزميات الذكاء الاصطناعي فى نظام العدالة الجنائية بين الفرص والتحديات

الق���رارAutomated Decision Making Systems ولتوزي���ع الق�ضايا على الق�ضاة، على 

�سبيل المثال، فـي جورجيا وبولندا و�صربيا و�سلوفاكيا.

وعل���ى الرغم �أن ه���ذه الحالات هي �أمثل���ة لأنظمة اتخاذ الق���رار لاآلي غير المبا�شر، 

�إلا �أنه���ا لا ت���زال ت�ؤث���ر ب�شكل كبير على الحق فـ���ي محاكمة عادلة، فق���د �أظهرت درا�سة 

»alGOVrithms - State of Play« �أن �أي م���ن البلدان لاأربعة التي ت�ستخدم �أنظمة �صنع 

الق���رار لاآلي لتوزيع الق�ضايا لا ت�سمح للأط���راف بالولوج �إلى البيانات والكود الم�صدري 

.
(((

Source Code التى يتم على �أ�سا�سها توزيع الق�ضايا

و�أخ�ي�رًا، يت���م التعويل على ال���ذكاء الا�صطناعى كعامل م�ساع���د للقا�ضى فى �إ�صدار 

لاأحكام، ففى �إ�ستونيا على �سبيل المثال، تمول وزارة العدل فريقًا لت�صميم قا�ض روبورت 

يمكن���ه الف�ص���ل فـي الدع���اوى قليلة القيمة التي تق���ل عن 7000 ي���ورو، و يقوم الطرفان 

بتحمي���ل الم�ستن���دات والمعلومات لاأخ���رى ذات ال�صلة، ومن ثم ي�ص���در الروبورت حكمًا 

.
(((

يمكن ا�ستئنافه �أمام قا�ضي ب�شري

ولا يمكنن���ا �أن نغفل فى هذا المق���ام موقف جمهورية ال�ص�ي�ن ال�شعبية من الا�ستفادة 

م���ن الذكاء الا�صطناعى فى الجه���از الق�ضائى ب�شكل عام �ضم���ن خطتها الا�ستراتيجية 

لتك���ون مرك���زًا عالميًا لل���ذكاء الا�صطناع���ى بحلول ع���ام 2030، ففي ال�سن���وات لاأخيرة 

اتخ���ذت الحكومة ال�صينية و ال�سلط���ة الق�ضائية هناك خطوات ج���ادة من �أجل التعويل 

، و ي�أت���ى ا�ستخدام ال�صين 
(((

عل���ى ال���ذكاء الا�صطناعي فـي جه���ود لاإ�صلاح الق�ضائ���ي

لل���ذكاء الا�صطناعي فى الق�ضاء كمرحلة جوهرية، ب�سبب التحديات المزمنة التي تواجه 

.
(((

المحاكم، بما فـي ذلك الزيادة الهائلة فـي عدد الق�ضايا المعرو�ضة على المحاكم

(1) Krzysztof Izdebsk، alGOVrithms—State of Play. ePanstwo Foundation (2019). Available at: ´ https:// epf.org.pl/
en/projects/algovrithms/

(2) ‘Can AI Be a Fair Judge in Court? Estonia Thinks So | WIRED’ <https://www.wired.com/story/can-ai-be-fair-
judge-court-estonia-thinks-so/> accessed 26 May 2023.

(3) Graham Webster., Creemers, R., Triolo, P.: Full Translation: China’s ‘New Generation Artificial Intelligence 
Development Plan’(2017). New America (2017).available at  https://www.newamerica.org/cybersecurity-
initiative/digichina/blog/full-translation-chinas-new-generation-artificial-intelligence-development-plan-2017/

(4) ‘How Are Chinese Courts Using Technology? | Judicature’ (12 April 2021) <https://judicature.duke.edu/articles/
chinas-e-justice-revolution/> accessed 26 May 2023.
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و يت���م الا�ستعان���ة ف���ى الوقت الح���الى بالعديد من التطبيق���ات القائمة عل���ى الذكاء 

الا�صطناعى داخل قاعة المحكمة مثل التعرف الب�صري على لاأحرف، والتعرف التلقائي 

على الكلام، ومعالجة اللغة الطبيعية، لإنتاج ن�سخ م�ؤتمتة، مما ي�سهم فى تقليل متو�سط 

 .
(((

�أوقات المحاكمة بن�سبة 30 فـي المائة وتقليل العمل اليدوي الذي يقوم به كتبة المحكمة

بالإ�ضاف���ة �إلى ذل���ك توجد �أنظمة �أك�ث�ر تقدمًا مثل )System 206( فـ���ي �شنغهاي الذى 

يمل���ك مي���زات معرفي���ة، تعتمد على التعل���م لاآلي من خ�ل�ال الح���الات ال�سابقة لاتخاذ 

ق���رارات تت�ضمن اكت�ش���اف التناق�ضات فـي لاأدلة، والتحقق م���ن توافر متطلبات �إ�صدار 

لاأح���كام، والتو�صية بح���دود مدة الحكم بناءً على قرارات �سابقة، كذلك تم تنفيذ تقنية 

التع���رف التلقائي على ال���كلام المقدمة من iFlytek فـي �أكثر من 4200 قاعة محكمة فـي 

.
(((

جميع �أنحاء البلاد

�إلى جان���ب هذه لاأنظم���ة الم�ساعدة للعمل الق�ضائ���ى بد�أ ا�ستخ���دام ق�ضاة الروبرت 

الذين ي�ساعدون ب�شكل مبا�شر فـي �إ�صدار قرارات المحكمة. ففي هانغت�شو، تم ا�ستخدام 

قا�ضي الروبوت »Xiao Zhi« للف�صل فـي نزاع يتعلق بقر�ض مدنى، وي�ساعد هذا الروبوت 

القا�ض���ي الب�ش���ري فى �إنهاء الق�ضية فـ���ي �أقل من 30 دقيقة من خ�ل�ال تلخي�ص مبا�شر 

، �إلا �أنه على الرغم من وجود بع�ض برامج ق�ضاة 
(((

للحجج وتقييم لاأدلة وتو�صية الحكم

ال���ذكاء الا�صطناعي فـ���ي مرحلة الاختبار التجريبي، �إلا �أنه���ا مازالت تخ�ضع للإ�شراف 

الدقيق من القا�ضى الب�شري، ولا يتم تنفيذ �أي قرارات ق�ضائية دون موافقة ب�شرية.

(1) Nyu Wang، Michael Yuan Tian: ‘Intelligent Justice’: AI Implementations in China’s Legal Systems. Artificial 
Intelligence and Its Discontents: Critiques from the Social Sciences and Humanities pp. 197–222. 

(2) Benjamin Minhao Chen، Zhiyu Li، How Will Technology Change The Face of Chinese Justice? Columbia Jour-
nal of Asian Law, Vol34(1), p 1–58. 

(3) Nu Wang، “Black Box Justice”: Robot Judges and AI-based Judgment Processes in China’s Court System. 2020 
IEEE International Symposium on Technology and Society (ISTAS), (2020). pp. 58–65. 
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الفرع الثانى

دور الذكاء الاصطناعى فى إدارة المؤسسات العقابية

لايق���ف ا�ستخ���دام الذكاء الا�صطناعى عن���د مرحلة �إ�صدار الحك���م و�إنما يمتد ذلك 

الا�ستخدام �إلى مرحل���ة التنفيذ العقابى، حيث يتم ا�ستخدام الذكاء الا�صطناعي ب�شكل 

متزايد لأتمتة لاأمن داخل الم�ؤ�س�سة العقابية، وكذلك لدعم الجانب الت�أهيلى للم�ؤ�س�سات 

العقابية من �أجل �إعادة �إدماج المحكوم عليهم فى المجتمع بعد ق�ضاء العقوبة.

ومن �أمثلة ذلك يتم ا�ستخدام نظام ذكى للمراقبة Smart Surveillance system فى 

ال�صين لمراقبة نزلاء ال�سجن فى كل لحظة حتى فى �أوقات مكوثهم بالزنزانة، فمن خلال 

�شبكة الكاميرات و�أجه���زة الا�ست�شعار يمكن تعقب ال�سجناء ب�شكل م�ستمر فى كل �أرجاء 

 ،
(((

ال�سج���ن على مدار ال�ساع���ة، وتنبيه الحرا����س �إذا ظهرت �أى علامات غ�ي�ر م�ألوفة 

و�إر�س���ال تلك البيانات �إلى نظام يعمل بال���ذكاء الا�صطناعى و ي�ستخدم تقنيات التعرف 

عل���ى الوجه وتحليل الحركة لمراقبة كل نزيل، ولاإبلاغ ب�شكل يومى عن حالته خلال هذا 

.
(((

اليوم ولاإبلاغ عن �أى ت�صرف غير معتاد بدر منه

�أم���ا فى الولاي���ات المتحدة لاأمريكي���ة ي�ستخدم ال���ذكاء الا�صطناعى لإح���كام لاأمن 

والنظام داخل �سجون نيويورك عن طريق ا�ستخدام �أدوات تحليل الكلام، والو�صول �إلى 

�إن�شاء قاعدة بيانات تحتوى على الكلمات التى تثير ال�شك فى مكالمات النزلاء التليفونية 

والت���ى ق���د ت�ش�ي�ر �إلى التخطيط لارتكاب جرائ���م والهروب من ال�سج���ن �أو تهريب المواد 

.
(((

المخدرة داخل ال�سجن

(1) Sophia Yan, ‘Chinese High-Security Jail Puts AI Monitors in Every Cell “to Make Prison Breaks Impossible”’ 
The Telegraph (1 April 2019) <https://www.telegraph.co.uk/news/2019/04/01/chinese-prison-rolls-facial-rec-
ognition-sensors-track-inmates/> accessed 26 May 2023.

(2) ‘No Escape? Chinese VIP Jail Puts AI Monitors in Every Cell “to Make Prison Breaks Impossible” | South 
China Morning Post’ <https://www.scmp.com/news/china/science/article/3003903/no-escape-chinese-vip-jail-
puts-ai-monitors-every-cell-make> accessed 26 May 2023.

(3) Redden, J., Inkpen, C., DeMichele, M., & Criminal Justice Testing and Evaluation Consortium. Artificial Intel-
ligence Applications in Corrections. U.S. Department of Justice, National Institute of Justice, Office of Justice 
Programs، (2020). http://cjtec.org.
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وق���د �سلط تقرير �صادر ع���ن م�ؤ�س�سة RAND فـي ع���ام 2019 ال�ضوء على ات�صالات 

النزلاء غير الخا�ضعة للرقابة باعتبارها م�صدر قلق ذي �أولوية لأمن الم�ؤ�س�سات العقابية، 

وذك���رت النتائ���ج الرئي�سية للتقري���ر �أن »التكنولوجي���ا �ضرورية لأتمت���ة تحليل ات�صالات 

الن���زلاء« حيث يمكن لتقنيات الذكاء الا�صطناع���ي �أن ت�ساعد �إدارة ال�سجن فـي مراجعة 

.
(((

�ساعات من ات�صالات النزلاء ولاإبلاغ عن الم�شاكل المحتملة

ولايقت�صر لاأمر على مجرد �إحكام ال�سيطرة داخل الم�ؤ�س�سة العقابية، و�إنما يمتد �إلى 

تق���ديم العون لإدارة الم�ؤ�س�سة العقابية فى ت�أهي���ل النزلاء عن طريق و�ضع ت�صور لبرامج 

الت�أهيل التى تنا�سب حالة كل نزيل من خلال المراجعة والفح�ص الدوري لحالة النزلاء، 

 ،
(((

واق�ت�ارح �أنواع معينة من الت�أهيل ال���ذى ينا�سب كل مرحلة من مراحل ق�ضاء العقوبة

بع���د درا�سة الظروف ال�شخ�صية لكل نزيل والعمل على الحد من العوامل التى قد تدفعه 

�إلى الع���ودة �إلى لاإجرام، بم���ا يتنا�سب مع البيانات المتاحة ع���ن النزيل من حيث ن��شأته 

وظروفه الاجتماعية وال�صحية �أو العوامل لاأخرى المعتبرة للحد من عودته �إلى لاإجرام 

ومحاولة �إعادة دمجه بالمجتمع، و تقوم تلك البرامج على تحليل عوامل الخطر المعتمدة 

على الكثير من الخوارزميات لاإح�صائية، والتى �أ�صبحت �أكثر دقة عن طريق تعلم لاآلة 

.
(((

الذى يحلل كم كبير من البيانات المعول عليها عند تحديد مخاطر العودة �إلى لاإجرام

ا تدري���ب النزلاء فـ���ي ال�سجون على  وت�شم���ل ا�ستخدمات ال���ذكاء الا�صطناع���ى �أي�ضً

، عن طريق مراجع���ة �أجزاء من المحت���وى التي تم 
(((

خوارزمي���ات ال���ذكاء الا�صطناع���ي

جمعه���ا من و�سائل التوا�صل الاجتماعي وم���ن جميع �أنحاء لاإنترنت، مع تزويد ال�سجناء 

���ا بمهارات جديدة متعلق���ة بالوظيفة يمكن �أن ت�ساعدهم فـ���ي �إعادة الان�ضمام �إلى  �أي�ضً

المجتمع بنجاح بعد ق�ضاء مدة عقوبتهم، وبالمثل فـي �إنجلترا وويلز، �أعلنت الحكومة عن 

(1)  Joe Russo, Dulani Woods, John S. Shaffer, Brian A. Jackson. Countering threats to correctional institution se-
curity: Identifying innovation needs to address current and emerging concerns. Santa Monica, CA: RAND 
Corporation. (2019). Retrieved from https://www.rand.org/pubs/research_reports/RR2933.htm

(2) NILA BALA & LARS TRAUTMAN، Will artificial intelligence help improve prisons? Pacific Standard. Re-
trieved from https:// psmag.com/social-justice/should-prisons-use-artificial-intelligence، 3 May 2019

(3) Michael E. Donohue، A REPLACEMENT FOR JUSTITIA’S SCALES?: MACHINE LEARNING’S ROLE IN 
SENTENCING، Harvard Journal of Law & Technology Volume 32, Number 2 Spring 2019. P 657 - 677

(4) ALYSSA NEWCOMB.: Finland is Using Inmates to Help a Start-Up Train Its Artificial Intelligence Algorithms 
(2019). Available at: http://fortune.com/2019/03/28/finland-prison-inmates-train-ai-artificialintelligence-algo-
rithms-vain
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تموي���ل جديد لل�سجناء ليتم تدريبهم على البرمجة كج���زء من حزمة بقيمة 1.2 مليون 

.
(((

جنيه �إ�سترليني

ويذه���ب بع����ض الباحث�ي�ن �إلى �إمكانية ا�ستخدام ال���ذكاء الا�صطناع���ي لمعالجة �أزمة 

الحب�س الانف���رادي فـي الولايات المتحدة والتخفيف من �آثاره النف�سية من خلال توظيف 

م�ساعدي���ن �أذكياء، على غرار �أليك�سا من �أمازون، ك�ش���كل من �أ�شكال “رفقاء الحب�س” 

.
(((

للنزلاء

(1) Angelica Mari.: DCMS announces new funding for prison coding skills. Computer Weekly, accessed 27 May 
2023

(2) The Council of Europe Commissioner for Human Rights: Recommendation Unboxing Artificial Intelligence: 
10 steps to protect Human Rights (May 2019). Available at: https://rm.coe.int/unboxingartificial-intelligence-
10-steps-to-protect-human-rights-reco/1680946e64, accessed 26 May 2023
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المبحث الثالث

مخاطر استخدام الذكاء الاصطناعى فى نظم العدالة الجنائية

لا يخفى ال���دور الذي يمكن �أن يلعبه الذكاء الا�صطناعي فـي مجال العدالة الجنائية 

من حيث تخفيف العبء عن كاهل الجهاز الق�ضائي، وبناءً على ما �أو�ضحناه فى المبحث 

لاأول م���ن ه���ذه الدرا�سة يمكن لتقني���ات الذكاء الا�صطناع���ي �أن تلع���ب دورًا كبيًرا فـي 

المراحل المختلفة للإجراءات الجنائية، وبلا �شك ف�إن تطويع تقنيات الذكاء الا�صطناعي 

للم�ساع���دة فـي نظم العدالة الجنائية ي����ؤدى �إلى تطوير عمل الجهاز الق�ضائي ومواكبته 

للتطور التقنى الذى �أ�صبح متغلغلًا فى كل مناحى الحياة، �إلا �أنه وعلى الرغم من الت�سليم 

بالمزايا الوفيرة التى يوفرها ا�ستخدام الذكاء الا�صطناعى فى مراحل العدالة الجنائية 

المختلف���ة عل���ى النحو ال�سابق بيان���ه، �إلا �أنها مغام���رة لا تخلو من الكث�ي�ر من التحديات 

وال�صعوب���ات التى يثيرها ذلك الا�ستخدام، مما يلزم معه التعامل معها و محاولة �إيجاد 

الحلول القانونية لها حتى لا ي�ضار لاأفراد من جراء هذا الا�ستخدام.

و �سنحاول خلال هذا المبحث التعر�ض لأبرز هذه التحديات و محاولات التعامل معها، 

وبالتحديد ظاه���رة تحيز البيانات و�إ�صدار القرارات التمييزي���ة فى المطلب لاأول، ومن 

ث���م العروج �إلى المخاط���ر المرتبطة بالبيانات ال�شخ�صية عند التعام���ل مع �أنظمة الذكاء 

الا�صطناع���ى فى المطلب الثان���ى، و�أخيًرا المخاطر المرتبطة ب�شفافي���ة البيانات و�إمكانية 

الطعن على القرارات الم�ؤتمتة فى المطلب الثالث. 
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المطلب الأول

ظاهرة تحيز البيانات Data Bias ومخاطر إصدار القرارات التـمييزية

تعتم���د تقني���ات ال���ذكاء الا�صطناعى ب�ش���كل �أ�سا�سى عل���ى البيانات الت���ى يتم تغذية 

الخوارزمي���ة به���ا، فهذه البيانات يترتب عليها لدرجة كب�ي�رة دقة القرارت المتخذة، و لما 

كان ذلك وكانت هذا البيانات م�صدرها لاأول ولاأخير هو لاإن�سان ف�إن هذه البيانات قد 

يت�سل�س���ل �إليها التحيز بعدة و�سائل، حيث تتدرب ه���ذه النظم على اتخاذ القرارات بناءً 

عل���ى مجموعة من البيانات التدريبي���ة Training Datasets، وهذه لاأخيرة يتم توليدها 

اعتم���ادًا على لاأن�شطة اليومية للأفراد مثل �سلوكياتهم الا�ستهلاكية وحالاتهم ال�صحية 

 ،
(((

و�سجلهم لاإجرامى و غيرها من العوامل

وبن���اءً على م���ا تقدم، ف����إن عمليات �إن�ش���اء وتجميع ومعالج���ة البيان���ات الم�ستخدمة 

فـ���ي قواعد البيانات ترتبط بالعن�ص���ر الب�شرى ارتباطًا وثيقًا، بل �إنه���ا تدورمعه وجودًا 

وعدمً���ا، ومن ثم ف�إن التحيزات الب�شري���ة و لاأفكار التمييزية بق�صد �أو بدونه تت�سلل �إلى 

خوارزميات الذكاء الا�صطناعي، مما يعنى �أن الذكاء الا�صطناعى غير منزه �أو مع�صوم 

من �أفكار مبرمجية، مما يترتب عليه ممار�سات تمييزية ممنهجة �شبيهة بتلك ال�صادرة 

.
(((

عن لاأفراد المن�شئين لهذه البيانات

وبن���اءً على م���ا تقدم، يمكن تعريف ظاه���رة تحيز البيانات على �أنه���ا حالة انحراف 

فـ���ي نتائج خوارزمي���ات التعلم لاآلي تحدث ب�سبب وجود فر�ضي���ات متحيزة �أثناء عملية 

التح�ص���ل عل���ى البيانات وتغذي���ة الخوارزمية بها، وهو م���ا ي�ؤدي �إلى �إع���ادة تكرار هذا 

.
(((

النمط من ال�سلوكيات ب�شكل ممنهج من قبل خوارزميات الذكاء الا�صطناعي

وبالنظ���ر �إلى تل���ك الظاهرة عن���د ا�ستخدام ال���ذكاء الا�صطناعى فى نظ���م العدالة 

(1) Eder, Sascha، How Can We Eliminate Bias In Our Algorithms? retrieved from url: https://www.forbes.com/sites/
theyec/2018/06/27/how-can-we-eliminate-bias-in-ouralgorithms/#44b9c70f337e .

(2) Genevieve Smith and Ishita Rustagi، Mitigating Bias in Artificial Intelligence: An Equity Fluent Leadership 
Playbook، Berkeley Haas Center for Equity, Gender and Leadership, July 2020.

(3) Reva Schwartz,Apostol Vassilev, Kristen Greene, Towards a Standard for Identifying and Managing Bias in 
Artificial Intelligence, NIST Special Publication 1270 available at: https://nvlpubs.nist.gov/nistpubs/Special-
Publications/NIST.SP.1270.pdf.
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الجنائي���ة ف�إن لاآث���ار التى �ستترتب عليها �ستكون فى غاية الخط���ورة، �إذ �سيترتب عليها 

�سلب حرية لاأفراد �أو الانتقا�ص من ذممهم المالية و حرمانهم من حقوق كفلها القانون 

كالإفراج ال�شرطى، �أو حتى التعامل معهم بكونهم )معر�ضين لارتكاب الجرائم( كنتيجة 

للا�ستخدام المتزايد لأدوات تقييم المخاطر على نطاق وا�سع فى العديد من البلدان على 

النحو ال�سابق تف�صيله فى المبحث الثانى.

و�إذا �سلمن���ا ب�أن الكثير من تقنيات الذكاء الا�صطناع���ى قد يتم تغذيتها بالعديد من 

البيان���ات الت���ى تحمل تمييزًا �ض���د فئات من لاأ�شخا����ص لاعتبارات تاريخي���ة �أو لعوامل 

الجن����س �أو الع���رق �أو اللون �أو الدين، ف�إن نتائج هذه التقنيات �ستبنى على معايير و�أ�س�س 

غ�ي�ر مو�ضوعية مما يخالف عمومية وتجريد القاعدة القانونية، وهذا مايبرر �أن معظم 

الانتق���ادات الموجهة لأنظم���ة الذكاء الا�صطناعي عن���د ا�ستخدامها فـ���ي �أنظمة العدالة 

الجنائي���ة ترتبط ب�أن عملية �صنع القرار الت���ي تتم من خلال �أنظمة الذكاء الا�صطناعي 

تحت���وي عل���ى عنا�ص���ر التمييز الب�شري عل���ى �أ�سا�س الجن����س والعرق والخلفي���ة الدينية 

والاجتماعي���ة والاقت�صادية، مما ينتهك مب���د�أ الم�ساواة وحقوق لاأطراف فـي لاإجراءات 

الجنائية.

 وم���ن �أبرز لاأمثلة على �إمكانية �إ�صدار الق���رارات التمييزية بناءً على المعالجة لاآلية 

للبيان���ات، ت�ش�ي�ر درا�س���ة ProPublica �إلى الق���رارات التمييزية الت���ى �أ�صدرها برنامج 

COMPAS ال���ذي تم �إن�ش���ا�ؤه لتقيي���م مخاطر الانتكا����س والعودة �إلى لاإج���رام فـي ظل 

ظ���روف محددة، حي���ث تم �إن�شاء هذه الخوارزمية بوا�سطة �شرك���ة خا�صة ويتم تطبيقها 

م���ن قبل الق�ضاة فـي العديد من الولاي���ات لاأمريكية، وي�ضم البرنامج 137 ��سؤالًا يجيب 

عليه���ا المته���م �أو تت�شكل لاأجوبة وفقً���ا للمعلومات الواردة فـي الدع���وى الجنائية، وتتنوع 

لاأ�سئلة وتتعلق بمجالات مختلفة، تقدر الخوارزمية ال�شخ�ص على مقيا�س متراوح من 1 

�إلى 10 وي�ش�ي�ر الرقم 1 �إلى )مخاطر �أقل( �أما الرقم 10 في�شير �إلى )مخاطر كبيرة(. 

.
(((

ويعمل هذا المقيا�س كنوع من لاأدوات الم�ساعدة لاتخاذ القرارات الق�ضائية

(1) Julia Dressel and Hany Farid, ‘The accuracy, fairness, and limits of predicting recidivism’, Science Advanced, 
Vol 4, no. 1 (2018)
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وق���د �أ�شارات الدرا�سة �أن نظام COMPAS يحدد م�ستوى عالٍ من مخاطر الانتكا�س 

والع���ودة �إلى لاإج���رام للمواطن�ي�ن لاأمريكي�ي�ن م���ن �أ�ص���ل �أفريقي �ضعف م���رات تكرار 

لاآخري���ن من ذوى الب�شرة البي�ضاء، حيث �أو�ضح���ت الدرا�سة �أن نظام COMPAS �أكثر 

عر�ض���ة بن�سبة 77٪ لت�صنيف الم�شتبه فيهم من ال�سود عل���ى �أنهم “ذوو مخاطر عالية” 

.
(((

مقارنة بذوى الب�شرة البي�ضاء

كم���ا لوحظت النتائج التمييزي���ة لأدوات ال�شرطة التنب�ؤية فـي �أوروبا، ونذكرمنها نظام 

CAS وه���و برنامج �شرطي تنب�ؤي تم ا�ستخدامه فـي جميع �أنحاء هولندا، وقد تم ت�صميمه 

فـ���ي البداي���ة للنظر �إلى الع���رق كعامل ذى �صل���ة لتحديد احتمالية ارت���كاب جريمة، فمن 

�ضم���ن الم�ؤ�شرات التي ي�ستخدمها CAS للتنب�ؤ بالجرائ���م فـي منطقة معينة ن�سبة المقيمين 

، و لم يكتف 
(((

فى المنطقة من غير الغربيين )بما ي�شمل المولودين لأب �أو لأم غير هولندى(

ا حدد فئة من  البرنام���ج بافترا�ض توافر العلاقة بين لاأ�صل العرقى والجريمة، ولكن �أي�ضً

لاأع���راق ليكون تواجدهم بمنطقة ما عامل م�ؤثر عل���ى ارتكابهم للجريمة، وعلى النقي�ض 

ف�إن توافر مواطنين �أوروبيين بالمنطقة لا ي�ؤدى �إلى احتمالات ارتكاب الجريمة فى المنطقة. 

ومم���ا لا�ش���ك في���ه �أن �إ�صدار�أنظمة ال���ذكاء الا�صطناعى لق���رارات تمييزي���ة يتعلق 

بالأ�سا����س بجودة البيان���ات التى تعد الوقود لل���ذكاء الا�صطناعى والت���ي يمكن �أن ت�ؤدي 

�إلى التحي���ز، فعندما يعتم���د نظام الذكاء الا�صطناعي على التعلم لاآلي، يمكن �أن تنجم 

التحيزات عن �أخطاء فـي البيان���ات الم�ستخدمة لتدريب خوارزمياته، حيث تتعلم �أنظمة 

التعل���م لاآلي كيفي���ة �إج���راء التقييمات �أو القرارات عل���ى �أ�سا�س تحليله���ا للبيانات التي 

تعر�ض���وا لها �سابقًا، ومع ذلك ف����إن البيانات الم�ستخدمة لتدريب نظ���ام التعلم لاآلي قد 

تكون غير مكتملة �أو غير دقيقة �أو تم اختيارها لأ�سباب غير منا�سبة، وقد ي�ؤدي ذلك �إلى 

.
(((

�إنتاج �أنظمة الذكاء الا�صطناعي �إلى نتائج غير مرغوب فيها

(1) Sam Corbett-Davies and others, ‘Algorithmic Decision Making and the Cost of Fairness’, Proceedings of 
the 23rd ACM SIGKDD International Conference on Knowledge Discovery and Data Mining (ACM 2017) 
<https://dl.acm.org/doi/10.1145/3097983.3098095> accessed 26 May 2023.

(2) Serena Oosterloo and Gerwin van Shie, ‘The Politics and Biases of the “Crime Anticipation System” of the 
Dutch Police’ (2018), available at :http://ceur-ws.org/Vol-2103/paper_6.pdf

(3) Fundamental Rights Agency, ‘Data quality and artificial intelligence – mitigating bias and error to protect fun-
damental rights’ (2019)
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وللتدلي���ل على ذلك ف�إنه وفقًا لبيانات الجريمة فـ���ي المملكة المتحدة ف�إن الرجال من 

ذوى الب�ش���رة ال�س���وداء �أكثر عر�ضة للقب�ض ب�أكثر من 3 م���رات من الرجال ذوى الب�شرة 

 فـي المملكة المتحدة 
(((

 NDAS ف�إن �إداة ،
(((

البي�ضاء، وعلى الرغم من هذه لاإح�صاءات

تعتم���د �صراح���ة على �سج�ل�ات التوقيف والتفتي����ش لتحديد ميل الف���رد لارتكاب جريمة 

جنائية. وبما �أن التوقف والتفتي�ش ي�ستخدمان ب�شكل كبير �ضد ال�سود ف�إن ذلك يعنى �أن 

NDAS �سي�ضخ���م م�ستويات الخطر لديهم بالمقارن���ة بالأ�شخا�ص ذوى الب�شرة البي�ضاء 

دون �أى �سند مو�ضوعى.

ولع���ل ما يخف���ف من خط���ورة لاأثر المترتب عل���ى تحيز البيان���ات �أن �أنظم���ة الذكاء 

الا�صطناع���ي الم�ستخدمة حاليً���ا للم�ساعدة فـي اتخاذ ق���رارات العدالة الجنائية لا تحل 

تمامً���ا محل �صنع القرار الب�ش���ري، بل تم ت�صميمها لا�ستخدامه���ا ك�أدوات م�ساعدة فـي 

اتخ���اذ القرار، التي ت�ؤخذ مخرجاتها بع�ي�ن الاعتبار لأغرا�ض �صنع القرار الب�شرى مما 

يعنى مراجعة العن�صر الب�شرى فى النهاية لنتائج تلك لاأنظمة. 

وفى �سبيل الحد من القرارات التمييزية التى قد تنجم عن �أنظمة الذكاء الا�صطناعى 

�أو�صى مجل�س حماية البيانات لاأوروبي ب�أنه من �أجل اعتبار القرارات غير »قائمة فقط« 

 ،)GDPR( من اللائحة العامة لحماية البيانات )على المعالجة لاآلية لأغرا�ض المادة )22

.
(((

يجب �أن يكون هناك �إ�شراف ب�شري »ذي مغزى« على تلك البيانات و نتائجها

وق���د ت�أكد نف�س المنحى فى الميثاق لاأوروبى لا�ستخدام الذكاء الا�صطناعى فى النظم 

الق�ضائي���ة فقد حظ���ر الميثاق ب�شكل �صريح �أن ينجم عن ا�ستخ���دام الذكاء الا�صطناعى 

، ودعا الم�صممين �إلى �ضرورة توخى الحذر 
(((

فى النظم الق�ضائية �أى تمييز بين لاأفراد

(1) Noah Uhrig، Report of، Ministry of Justice, ‘Black, Asian and Minority Ethnic disproportionality in the Criminal 
Justice System in England and Wales’, 2016, https://assets.publishing.service.gov.uk/government/uploads/sys-
tem/uploads/attachment_data/file/639261/ bame-disproportionality-in-the-cjs.pdf

))) )»NDAS«(، ت�ستخ���دم �أداة تقيي���م المخاطر هذه التحليل لاإح�صائي والتعلم لاآلي لإبلاغ قرارات ال�شرطة، وت�سهيل التدخلات 

المبكرة من ال�شرطة عند الاقت�ضاء

(3) Article 29 Data Protection Working Party, ‘Guidelines on Automated individual decision-making and profiling 
for the purposes of Regulation 2016/679’ (3 October 2017)

د.�إينا����س خل���ف الخالدى، حوكمة ا�ستخ���دام الذكاء الا�صطناعي فـ���ي العمل الق�ضائي: ق���راءة قانونية فـ���ي الميثاق لاأخلاقي  	(((

لاأوروبي ب��شأن ا�ستخدام الذكاء الا�صطناعي »AI« فـي النظم الق�ضائية وبيئتها »CEPEJ«، مجلة البحوث والدرا�سات ال�شرعية، 

مجلد10 عدد 116، 2021.
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ف���ى مرحلتى الت�شغيل والا�ستخدام، خا�صة �إذا اعتم���دت نظم الت�شغيل على بيانات ذات 

طبيعة ح�سا�سة مثل لاأ�صل العرقى ولاإثنى �أو الظروف الاجتماعية �أو الاقت�صادية.

المطلب الثانى

المخاطر المرتبطة بحماية الحق فى الخصوصية

قد �أو�ضحنا فى المبحث الثانى من هذه الدرا�سة �أن كل تطبيقات الذكاء الا�صطناعى 

الم�ستخدمة فى نظم العدالة الجنائية تعتمد ب�شكل �أ�سا�سى على البيانات، وهذا �أمر بديهى 

لأن البيان���ات هى الوق���ود الذي تحتاجه هذه لاأنظمة حتى تكت�س���ب القدرة على محاكاة 

. فلا يمك���ن الحديث عن الذكاء الا�صطناعي دون الحديث عن البيانات، فهما 
(((

الب�شر

قرين���ان لا ينفكان عن بع�ضهما، وهذا ما يف�سر الاهتمام المتزايد عالميًا بحماية البيانات 

وت�شدي���د الرقابة على تداولها وذلك ل�سبب ب�سيط �أن من يمتلك البيانات ي�ستطيع �إن�شاء 

�أنظمة ذكاء ا�صطناعي لأي غر�ض كان. 

وم���ن ثم ف�إن حماي���ة الحق فى الخ�صو�صية لل�شخ�ص المعن���ى بالبيانات �أمر فى غاية 

لاأهمي���ة �إذا تم ا�ستخدام بياناته بق�صد المعالجة لاآلي���ة و لا�ستخدامها بق�صد توظيفها 

فى نظم العدالة الجنائية عن طريق �أحد تطبيقات الذكاء الا�صطناعى �سابقة البيان.

 و ف���ى هذا ال�صدد قد اتخ���ذ الاتحاد لاأوروبى خطوات جادة ف���ى �سبيل تحقيق هذه 

، والت���ى دخلت حيز النفاذ عام 
(((

الحماي���ة عن طريق اللائح���ة العامة لحماية البيانات

2018 و�أ�صبحت �سارية المفعول بالدول المعنية.

و ق���د ت�ضمنت العديد م���ن الحقوق ل�صاحب البيانات بغر�ض الحد من لاآثار ال�سلبية 

المترتب���ة على ا�ستخ���دام �أنظمة ال���ذكاء الا�صطناعي، و�أر�ست مجموعة م���ن ال�ضمانات 

لحماي���ة خ�صو�صية �صاحب البيان���ات، مثل الموافقة ال�صريحة لأ�صح���اب البيانات على 

(1) James X. Dempsey, Artificial Intelligence: An Introduction to the Legal, Policy and Ethical Issues, Berkeley 
Center for Law & Technology August 10, 2020.

(2) Regulation (EU) 2016/679 of the European Parliament and of the Council of 27 April 2016 on the protection 
of natural persons with regard to the processing of personal data and on the free movement of such data, and 
repealing Directive 95/46/EC (General Data Protection Regulation) [2016] OJ L119/89.
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معالج���ة بياناته���م ال�شخ�صية، ومبد�أ تحدي���د الغر�ض، ومجموعة م���ن الحقوق المتعلقة 

بالوقت الذي يُ�سمح فيه باتخاذ القرار لاآلي.

وعل���ى �سبيل التحديد ت�ؤكد المادة )3/22( من اللائح���ة العامة لحماية البيانات �أنه 

بخ�صو����ص المعالجة لاآلية للبيانات يجب على مراق���ب البيانات اتخاذ التدابير المنا�سبة 

الت���ى تح���ول دون الم�سا�س بحق���وق وحريات �أ�صح���اب البيانات و م�صالحه���م الم�شروعة، 

ويتحقق ذلك من خلال �ضمان حق �صاحب البيانات فـي الح�صول على تدخل ب�شري من 

جانب المتحكم، حتى يكون بمقدوره التعبير عن حقه، والطعن على القرارات الم�ؤتمتة.

بالإ�ضافة �إلى ذلك ف�إن المادتين )13 و 14( من اللائحة العامة قد �أوجبت على مراقبى 

البيان���ات �ضرورة �إخطار �أ�صحاب البيانات ال�شخ�صية بالمعالجة الخوارزمية لبياناتهم، 

وكذل���ك الن����ص فى المادة )15( على حقه���م فى الو�صول �إلى البيان���ات ال�شخ�صية مدة 

.
(((

المعالجة الخوارزمية للبيانات

ظر القرارات   ووفقًا للمادة )11( من التوجيه لاأوروبى رقم 680/)))2016، ف�إنه ُحت

الم�ؤتمتة التي تنتج �آثارًا قانونية على �صاحب البيانات �أو ت�ؤثر عليه ب�شكل كبير، ما لم يكن 

م�صرحًا بذلك من قبل قانون الاتحاد �أو الدول لاأع�ضاء، وحتى فى تلك الحالة يجب �أن 

ت�ضمن ال�ضمانات المنا�سبة لحقوق وحريات �صاحب البيانات.

(1) Andrew D Selbst & julia powels. Meaningful information and the right to explanation, International Data Pri-
vacy Law, Volume 7 , issue 4, November 2017,pages 233 -242.

(2) Directive (EU) 2016/680 of the European Parliament and of the Council of 27 April 2016 on the protection of 
natural persons with regard to the processing of personal data by competent authorities for the purposes of the 
prevention, investigation, detection or prosecution of criminal offences or the execution of criminal penalties, 
and on the free movement of such data, and repealing Council Framework Decision 2008/977/JHA [2016] OJ 
L119/89.
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المطلب الثالث

شفافية البيانات وإمكانية الطعن على القرارات المؤتمتة

يت�ض���ح من ال�ضمانات ال���واردة باللائحة العامة لحماية البيان���ات �سابقة الذكر �أنها 

تتكات���ف مع ما جاء بالميثاق لاأخلاق���ى لاأوروبى ب��شأن ا�ستخدام الذكاء الا�صطناعى فى 

النظ���م الق�ضائية ال�صادر عام 2018، و الذى �أطلقته المفو�ضية لاأوروبية لكفاءة العدالة 

»CEPEJ« وال���ذى ت�ضمن لاإ�شارة �إلى خم�سة مب���ادئ لا�ستخدام الذكاء الا�صطناعى فى 

النظ���م الق�ضائية ومن بين تل���ك المبادئ الخم�سة مبد�أ ال�شفافي���ة والحياد والنزاهة من 

خلال و�سائل معالجة البيانات بحيث يمكن الو�صول �إليها وفهمها. 

ومن الم�ؤكد �أن هذه ال�ضمانات التى �أوردتها اللائحة العامة لحماية البيانات لمعالجة 

البيان���ات ال�شخ�صية عن���د ا�ستخدامها فى �إ�ص���دار القرارات الم�ؤتمتة ت�أت���ى لت�أكيد حق 

�صاح���ب البيان���ات فى معرفة لاأ�س����س التى بنيت عل���ى �أ�سا�سها نتيجة الق���رار الم�ؤتمت، 

فلا�ش���ك �أن �أنظمة ال���ذكاء الا�صطناعي لها ت�أثير كبير على ق���رارات العدالة الجنائية، 

ويجب �أن تكون متاحة للمراجعة والطعن عليها من قبل المخاطبين بها.

ولا�ش���ك �أن �شفافي���ة بيان���ات �أنظمة ال���ذكاء الا�صطناعى وقابليته���ا للتف�سير �أمر فى 

غاي���ة لاأهمية، لتعزيز ثقة المخاطبين بالقرارات ال�ص���ادرة بناءً على معالجة �آلية، فمن 

المه���م �أن يفهم ه�ؤلاء كيفية عمل تلك لاأنظم���ة، حتى يتمكنوا من تحديد �أ�سباب طعنهم 

عل���ى قرارات تلك لاأنظمة، وه���ذا لن يكون ممكنً���ا �إلا �إذا كان للمتقا�ضين حق الو�صول 

�إلى الم�ستن���دات و البيانات المبنى عل���ى �أ�سا�سها القرارات المتعلقة بهم، حتى يتمكنوا من 

الطعن فـي دقة تلك القرارات و�شرعيتها.

ا ك�إجراء وقائي �ضد التحيز وعدم الدقة فى  بالإ�ضاف���ة �إلى ذلك تعمل ال�شفافية �أي�ضً

البيان���ات، فمن ال�صعب تخي���ل كيف يمكن اكت�شاف الم�شكلات الت���ي تقو�ض نزاهة ودقة 

�أنظمة الذكاء الا�صطناعي )مثل التحيزات العرقية وحلها فـي نهاية المطاف، �إذا لم يكن 

من الممكن الو�صول �إليها وتحليلها وفهمها ب�شكل �صحيح.



611

أحمد مصطفى الفقى

المجلد الثالث، العدد الثانى، أكتوبر 2023

ومع ذلك، ف�إن النقد ال�شائع للعديد من �أنظمة الذكاء الا�صطناعي هو �أنها تفتقر �إلى 

ال�شفافي���ة، مما يجعل غالبًا من ال�صعب �إن لم يك���ن م�ستحيلًا تمامًا �إخ�ضاعها للتحليل 

ولفهم مخرجاتها.

ويعتبر هذا النق�ص فـي ال�شفافية �أمرًا منطقيًا، ب�سبب �أن �أنظمة الذكاء الا�صطناعي 

يت���م تطويره���ا غالبًا بوا�سطة �ش���ركات خا�صة، و بالتالى ف�إن تفا�صي���ل كيفية ت�صميمها 

وكيفي���ة اتخ���اذ الق���رارات والتقييم���ات، يتم حمايتها ع���ن كثب فـي كثير م���ن الحالات، 

. و�إذا لم يتعلق لاأم���ر بحماية 
(((

باعتباره���ا �أ�س���رارًا تجاري���ة محمية بموج���ب القان���ون

لاأ�س���رار التجارية، في�ؤ�س����س النق�ص فى ال�شفافية على طبيع���ة التكنولوجيا الم�ستخدمة 

لبن���اء �أنظمة ال���ذكاء الا�صطناعي التي لا يمك���ن تف�سيرها بالن�سبة لمعظ���م الب�شر �إن لم 

يك���ن جميعهم، بف�ضل العديد م���ن التقنيات الفنية التى ت�صاحب تل���ك لاأنظمة وب�سبب 

ت�أثيرظاه���رة ال�صندوق لاأ�س���ود، التي تجعل عمليات اتخاذ الق���رار لديها معقدة ب�شكل 

يف���وق الفهم بالن�سبة لمعظم النا�س، وفي بع�ض الحالات تك���ون معقدة للغاية حتى لعلماء 

.
(((

الكمبيوتر �أنف�سهم

بالنظر �إلى هذه التحديات، هناك توجه دولى وا�سع النطاق مفاده ب�أن الدول يجب �أن 

 .
(((

ا تت�أكد لي�س من �شفافية البيانات فح�سب، بل �أن تكون تلك البيانات قابلة للتف�سير �أي�ضً

وهذا ما ت�ؤكده اللائحة العامة لحماية البيانات بالفعل من حيث وجوب �أن يكون للأفراد 

 
(((

الحق فـي تف�سير كيفية التو�صل �إلى القرار، �إذا كانوا قد خ�ضعوا لقرارم�ؤتمت

بالإ�ضافة �إلى ذلك ف�إن المادتين )13 و 14( من اللائحة العامة قد �أوجبت على مراقبى 

البيان���ات �ضرورة �إخطار �أ�صحاب البيانات ال�شخ�صية بالمعالجة الخوارزمية لبياناتهم، 

وكذل���ك الن����ص فى المادة )15( على حقه���م فى الو�صول �إلى البيان���ات ال�شخ�صية مدة 

المعالجة الخوارزمية للبيانات.

(1) Taylor R Moore, ‘Trade Secrets and Algorithms as Barriers to Social Justice’, Center for Democracy & Tech-
nology (2017), available at :https://cdt.org/files/2017/08/2017-07-31-Trade-Secret-Algorithms-as-Barri-
ers-to-SocialJustice.pdf.

(2) Ronald ‘Yu and Gabriele Alì - What’s Inside the Black Box? AI Challenges for Lawyers and Researchers’.، 
Legal Information Management, Volume 19, Issue 1 , March 2019 , pp. 2 - 13.

(3) Toronto Declaration, Art 32.
(4) GDPR, Recital 71.
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2012، والذي 
(((

 وق���د تم تعزيز هذه المعايير م���ن خلال التوجيه لاأوروبى رق���م 13/

يفر����ض على ال���دول لاأع�ضاء منح المتقا�ضين حق الو�صول �إلى جمي���ع لاأدلة المادية التي 

تحوزه���ا ال�سلطات المخت�صة ل�ضمان عدالة لاإجراءات وتمكين المدعى عليهم من �إعداد 

دفاعهم.

وفى هذا ال�صدد يلزم لاإ�شارة �إلى حكم هام للمجل�س الد�ستورى الفرن�سي �صدر عام 

�أق���ر بموجبه حق لاأف���راد فى الاطلاع على لاأ�س�س المع���ول عليها فى ا�ستخدام 
(((

 2020

خوارزميات الذكاء الا�صطناعى عند �إ�صدار القرارات، واعتبار ذلك بمثابة تطبيق لحق 

لاأف���راد الد�ستورى فى الاطلاع على الوثائق لاإداري���ة، حتى فى حالة �صدور القرار بناء 

على معالجة �آلية للبيانات، تحقيقًا ل�شفافية هذه المعالجة، وبغية عدم الحيد عن تحقيق 

الم�صلحة العامة عند �إ�صدار القرارات با�ستخدام تقنيات الذكاء الا�صطناعى.

(1) Directive 2012/13/EU of the European Parliament and of the Council of 22 May 2012 on the right to information 
in criminal proceedings (‘Access to Information Directive’)

(2) DECISION NO. 2020-834 QPC OF 3 APRIL 2020
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الخاتمة

• بحل���ول الثورة ال�صناعي���ة الرابعة وبف�ضل التحولات التكنولوجي���ة التى �صاحبتها 	

د�أب���ت الكث�ي�ر من دول العالم على �إدم���اج التكنولوجيات الحديث���ة فى كل مناحى 

الحي���اة وعلى ر�أ�سها ال���ذكاء الا�صطناعى، حيث يعي�ش الع���الم فى الوقت الراهن 

طف���رة كب�ي�رة فى هذا المج���ال ال���ذى �أ�ضحى وبلا�ش���ك حديث العالم ف���ى لاآونة 

لاأخيرة، وقد ترتب على ذلك تغلغل تلك التقنية فى كل مناحى الحياة، فلا يوجد 

�أى قط���اع فى الوقت الحالى �إلا ويتم توظيف ال���ذكاء الا�صطناعى فيه للا�ستفادة 

من���ه فى �إيجاد حل���ول جذرية للعديد من الم�شاكل والتحدي���ات التى واجهت الدول 

والقطاع الخا�ص على حد �سواء.

• و بن���اءً على ما�سب���ق، �أ�صبح من لاأ�سا�س���ى التعويل على ال���ذكاء الا�صطناعى فى 	

العدي���د من المجالات، و من �ضمن هذه المج���الات التى �شهدت ا�ستخدامًا متزايدًا 

لتطبيق���ات الذكاء الا�صطناعى هو المج���ال الق�ضائى ب�صورة عامة و نظم العدالة 

الجنائية على �سبيل الخ�صو�ص، وهذا التوظيف قد امتد �إلى كل مراحل لاإجراءات 

الجنائي���ة المختلفة و ب�صور �شتى، بداية من مرحل���ة جمع الا�ستدلالات و�صوًال �إلى 

مرحلة التحقيق الابتدائى و �أخيًرا �إلى مرحلة الحكم والتنفيذ العقابى، بما يترتب 

علي���ه تحقيق وفورات فـي التكاليف فـي خدم���ات ال�شرطة والمحاكم ولت�سهيل عمل 

القائمين على المراحل المختلفة للإجراءات الجنائية »م�أمورى ال�ضبط الق�ضائى، 

جهات التحقيق الابتدائى، الق�ضاة« من �أجل تحقيق العدالة الجنائية.

• وق���د �شه���دت العدي���د من التج���ارب الدولية فى ه���ذا ال�صدد عن وج���ود و ك�شف 	

الكث�ي�ر من المخاط���ر المرتبطة با�ستخدام ال���ذكاء الا�صطناعى ف���ى نظم العدالة 

الجنائي���ة، فلايمكن �إغف���ال الطبيعة الخا�صة والح�سا�سة للق���رارات التى ت�صدر 

ف���ى كل طور من �أطوار الدعوى الجنائية، وما قد ينجم عنها من الم�سا�س بالعديد 

من ال�ضمانات لاإجرائي���ة المكفولة للمواطنين والتى قد لا تكون مق�صودة بذاتها، 

ب���ل �إن الذكاء الا�صطناعى كتقنية ي�شوبها العديد م���ن الم�شكلات الفنية كظاهرة 
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تحيز البيانات و ظاهرة ال�صندوق لاأ�سود، تلك الم�شكلات قد ت�ؤثر على م�صداقية 

ودقة القرارات ال�صادرة، بالإ�ضافة �إلى ذلك ف�إن الذكاء الا�صطناعى بتطبيقاتة 

المتنوع���ة وق���وده البيان���ات الت���ى يتم تغذي���ة الخوارزمي���ات بها، و لا�ش���ك �أن تلك 

البيانات تتمتع بالحماية القانونية فى الكثير من بلدان العالم لحماية حق لاأفراد 

فى الخ�صو�صية، ومن ثم ف�إن ا�ستخدام تلك البيانات فى عمليات �صنع القرار فى 

نظم العدالة الجنائية قد ينته���ك الحماية المن�صو�ص عليها فى القوانين المختلفة 

لحماية البيانات.

• وبناء عل���ى ما �سبق، قد تناولت الدرا�سة بالتحلي���ل الا�ستخدمات المختلفة للذكاء 	

الا�صطناعى ف���ى المراحل المختلفة للإجراءات الجنائي���ة، وكذلك التعر�ض لأبرز 

المخاط���ر المرتبطة بتوظيف تطبيقات الذكاء الا�صطناع���ى فى العدالة الجنائية، 

وموق���ف الت�شريعات المقارنة م���ن التعامل مع تلك المخاطر ومحاولة و �ضع الحلول 

لمواجهتها و من ثم فقد خل�صت الدرا�سة �إلى عدد من التو�صيات على النحو لاآتى 

بيانه.

التوصيات:

• �ض���رورة الاتج���اه �إلى الاعتماد على تقنية ال���ذكاء الا�صطناعى ف���ى نظم العدالة 	

الجنائي���ة ف���ى �ضوء ما انتهت �إليه التجارب الدولي���ة الرائدة فى هذا المجال حتى 

تك���ون نقط���ة انطلاق الجهود الوطني���ة معتمدة على �آخر ما و�ص���ل �إليه لاآخرون، 

والا�ستفادة من خبراتهم والتعامل مع العقبات والم�شكلات التي واجهوها.

• رفع كف���اءة البنية التحتية المعلوماتية و تذليل �أى عقب���ات �إجرائية للا�ستثمار فى 	

ه���ذا المجال باعتباره نقط���ة البداية لمواكبة التطور التقن���ى و محاولة �إدماجه فى 

القطاعات المختلفة.

• �ض���رورة العمل على و�ضع ت�صور �شامل لا�ستخدامات الذكاء الا�صطناعى المختلفة 	

فى نظم العدالة الجنائية، مع الا�ستهداء بالمواثيق الدولية المعتبرة فى هذا المجال 

و�أهمها الميثاق لاأخلاقى لاأوروبى ب��شأن ا�ستخدام الذكاء الا�صطناعى فى النظم 
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الق�ضائي���ة ال�صادر عام 2018، و الذى �أطلقته المفو�ضية لاأوروبية لكفاءة العدالة 

) CEPEJ( والمت�ضم���ن على العديد من المب���ادئ الحاكمة للذكاء الا�صطناعى فى 

النظم الق�ضائية.

• العمل على جعل البيانات المغذية لخوارزميات الذكاء الا�صطناعى الم�ستخدمة فى 	

هذا المجال على قدر كبير من ال�شفافية و الحيادية والخ�ضوع للإ�شراف المتوا�صل 

للت�أك���د من جودتها �س���واء فى مرحلة التجمي���ع �أو المعالجة ل�ضم���ان �ألا تعك�س �أى 

تحيز �ضد �أى فئة من الفئات.

• الامتث���ال �إلى قوان�ي�ن حماية البيان���ات فيما يتعل���ق بالقرارات الم�ؤتمت���ة و الت�أكيد 	

عل���ى �ض���رورة وجود �إ�شراف ب�ش���رى “ذى مغ���زى” على نتائج تطبيق���ات الذكاء 

الا�صطناعى.

• المواءمة والتوفيق بين احترام ال�ضمانات لاإجرائية و توظيف الذكاء الا�صطناعى 	

ف���ى نظم العدالة الجنائية، بحيث يهدف ه���ذا التوظيف �إلى ت�أكيد الالتزام بتلك 

ال�ضمانات ولي�س الحد منها.
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